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Introduction générale

I ntroduction générale

L’inflation et le chdmage constituent a |’ heure actuelle des problemes économiques
majeurs. Ce sont deux caractéristiques persistantes de la vie économique. Leur relation
constitue, dans la théorie économique I’un des principaux domaines de recherche. Cette
relation a été démontrée par la fameuse courbe de Phillips, En effet en 1958 il publie un
article qui porte sur la recherche d une hypothétique liaison entre le taux de croissance du
taux de salaire nominal et le taux de chdmage, mais a partir de début des années 1970, des
économies subissent la « stagflation » ou en les trouves en augmentation au méme temps,
ce qui remet en cause |’ observation de Philips.

De méme, cette courbe a donné lieu a un certain nombre d’interprétation plus ou moins
pertinentes par les keynésiennes, monétariste, nouveaux classique, institutionnaliste
.Dans |e prolongement de ces débats théoriques, deux concepts, le NAIRU et le NAWRU

vont chercher adonner un caractere structurel arelation chdmage —inflation.

Plusieurs théories et éudes empiriques ont tenté d expliquer cette relation entre
chémage et inflation en tentant d’identifier la forme de la courbe de Philips. Les résultats
sont différents. Mais I’idée la plus commune pour expliguer ce phénomene insuffle que la
courbe de Philips est instable, ¢’ est pour celaen atenté de répendre a cette question :

- Quéel est larelation entre le taux de chémage et le taux d'inflation en Algérie ?
A ce stade nous tenons a représenter les deux hypothéses :

La quatre eme est I’ existence d’ une relation positive entre le chémage et I’ inflation et

la deuxiéme est |’ existence d’ une relation négative entre ces deux dernieres.

L’ objectif de notre travail est d’éudier la relation entre ces deux phénomenes, plus
précisément nous essayerons de mesurer |’ effet d’ une variation de taux d’inflation sur le
modele qui integre alafois |’ évolution de court et de long terme en utilisant des données
annuelles alant de 1980 & 2016.

Nous proposons une démarche qui se compose de trois chapitres, on s'intéressera dans le
premier chapitre aux genéralités sur inflation-chdmage, Le deuxiéme chapitre consiste &
présenter la relation entre I’inflation-chGmage : on va présenté la courbe de Philips, en
suite aux différents critiques de la relation I’ inflation-chémage.dans le dernier chapitre

on va procéder a une étude économétrique de la relation entre le chdmage et I'inflation
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en Algéie. Dans ce contexte, nous alons présentées un rappel sur les concepts
techniques et alafin une étude empirique ; du cas del’ Algérie(1980,2016).

La méhodologie adoptée pour réaliser ce travail est analytique et économétrique.
Analytique parce qu’ elle a pour objet d’étudier et d’ expliquer I’ évolution de chémage ainsi
gue d autres variables exogenes, et une estimation économeétrique qui tente de faire ressortir
la meilleure relation possible qui existerait entre le taux de chdmage et ses déterminantes
possibles pour le cas de |’ Algérie, qui est basé sur un modéle VAR.



CHAPITRE I :

Genéralités sur le chdmage et
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Chapitre I : Géneralités sur le chdmage et 'inflation

Chapitre 01 : Généralités sur le chdmage et I’inflation

La relation historique entre I inflation et e chdmage ont constatée par Phillips sont le point
de départ de débats et d’ évolutions économiques majeures et a fait I’ objet de plusieurs études.
Le premier chapitre explique les concepts de chémage et I'inflation, Dans la premiére section
ce sont la définition et typologies du chdémage ensuite ce sera I'inflation dans la deuxieme

section.
Section 01 : définition et typologies du chdmage

Afin d'étudier la relation qui existe entre I'inflation et le chémage, nous essaieront
d’ expliquer le chémage, sa mesure, ses différents types, ses causes et ses conségquences, ensuite

d’ expliquer certaines notions théoriques relatives aux deux termes de cette relation.
1- Définition du chédmage

Le chdmage au sens moderne du terme est construit entre lafin XIX*™siécle et le début
du XX®™ sigcle. Le concept auquel il donne lieu se constitue juridiquement et statistiquement
et débouche sur une nouvelle catégorie sociale.les préoccupations autour du chdmage se
traduisent par des normes internationales et des réflexions sur le fonctionnement de I’ économie
en méme temps que la création de |’ Organisation Internationale du Travail (OIT) en 1919 et
tout au long de I’ entre —deux-guerres. La définition du chémage continuera d’ évaluer apres la
seconde guerre mondiale dans un contexte de quasi plein emploi. La définition dite du BIT,
mise en cause depuis quelque temps doit trouver une nouvelle formulation en adéquation avec

les transformations de I’ emploi. *
1.1 Définition générale

«Le chémage peut étre défini comme |’ inactivité d’ une personne souhaitant travailler.il est

souvent associé alapauvreté et a1’ exclusion ; il est aussi ai premier plan du débat politique ».2

! « Histoire de la définition du chémage », http://www.insee.fr/fr/ffc/docs_ffc/cs127b.pdf,courrier statistique
127, mai-ao(t 2009, p05, consulté le 10/04/2018.

2 MOHAMED CHABANI ? « Dysfonctionnement sur le marché du travail : cas du

chdmage ».http://www.puissancehamid.com/fr/wp-content/upl oads/2011/le-ch%c3%B4mage. pdf,cosulté le
10/04/2018.

]
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« Le taux de chbmage est le rapport entre le nombre de chGmeurs et la population active
qui est I'ensemble des individus exercant ou déclarant chercher a exercer une activité

rémunérée »°

La notion de chdmage est intrinsequement liée au salariat, C est-a-dire d’un contrat entre

un travailleur est un employeur.
1.2. Lamesure du chbmage:

Le chdmage peut étre mesuré atravers |’ indicateur du taux de chémage et atraversles flux

X A travers l'indicateur du taux de chémage; le taux de chGmage est le
pourcentage de chdmeurs dans la popul ation active (actifs occupés+chdmeurs).

Taux de chdmage=nombre de chomeurs/population

X A travers les flux : Dans une démarche dynamique, le nombre de chémeurs

apparait comme la déférence entre les flux d’ entrée et de sortie du chémage.*

Figure Ol : la mesure du chdmage a traversles flux

Flux d’entrées Flux de sorties
Arrivées sur le marché du Retraite ou préretraite
travail \ | Arbitrage

Arbitrage temps de travail/temps de Chomage Activitélinactivité

loisir Licenciements (fin de
contrats...) /| creaiond empl ois nouveaLx

Ch t d’ emploi :
engement demplors Emplois vacants

Source : Mr diemer, cours en économie généra

% « Toupictionnaire » : le dictionnaire de la politique, www.toupie.org,consul té le 10/04/2018.
* http://www.oeconomia.net/private/cours/economiegeneral .consul té le 10/04/2018.

]
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1.3 Lesdifférentesformes du chdmage:

a) Le chémage de mobilité ou frictionnd :

C’ est un chémage de courte durée qui correspond au temps nécessaire pour passer d’ un
Emploi aun autre. Il est lié a une recherche d’emploi aprés démission d’ un emploi qui n’ était
Pas satisfaisant ou suite & un licenciement lié a une variation d’ activité de |’ entreprise qui

Employait le salarié.

b) L e chdmage conjoncturd :
Il est du au ralentissement de I’ activité économique dans un secteur ou dans I’ ensemble de

I”économie. Il est réversible et de courte durée.

c) Lechdémage structurel :
Il désigne une situation ou |I’on ne peut créer durablement des emplois car la structure
économique ne le permet pas, il est lié aux changements a long terme intervenus dans les

structures démographiques, économiques, sociales et industrielles d un pays.

d) Lechomage technique:
Il est dO au progres technique, il correspond a une perte d’emploi liée a une plus grande
utilisation du capital technique dans le processus productif ; Il apparait a la suite d’ innovations

gui économisent du travail (Robotisation, informatisation)

€) Le chémage saisonnier :
Il se définit comme étant |’ensemble des activités qui se déroulent selon un cycle qui

N’ est pas constant dans le temps.
Ce type de chémage concerne par exemple : les activités liées au tourisme ou encore

certaines a activité agricoles.

1.4Causes et conséguences du chémage

1.4.1 Lescaractéristiques du chbmage::

]
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. La durée du chémage saccroit, ce qui augmente les difficultés de réinsertion.

" Lesjeunes et les femmes sont les plus touchés.

" Baisse importante de I'emploi dans |'agriculture surtout, mais aussi I'industrie.

. Lesouvriers et les employés sont plus touchés que les cadres et |es professions
Intermédiaires.

" Le taux de chémage diminue selon I'éévation du dipldme.

" Les emplois précaires (emplois a durée limitée) risquent de Sgouter aux

Demandeurs d'emploi.

1.4.2 Les causes du chémage:
Les 3 principales causes du chémage sont:
e Le colt du travail industriel est trop élevé en grande partie a cause des charges qui
présentent sur |es entreprises.
e Une partie de la population n'a aucune qualification ou une qualification qui ne
correspond pas a la demande.
e Danscertains cas, il est presque préférable de percevoir des indemnités de chdmage

plutot que de reprendre un travail.

1/ L es causes économiques du chémage :
> Le progres technique et |'évolution de la productivité (plus de machines et moins
d’ hommes).
> Lacrise économique et le ralentissement de la croissance. (Secteurs en récession...).
> Les délocalisations d'entreprises et la concurrence des pays a faible colt de main

d'ccuvre.

2/ L es causes démographiques:
» L'évolution démographique (des tranches d'age; plus d'arrivants que de partants sur le
marché.
> Le chémage d'incohérence (coexistence du chémage et pénurie de main d ceuvre).

» Formation professionnelle insuffisante ou inadaptée.

3/ Les consequences du chémage :

Elles sont particulierement graves, aussi bien pour I’ économie d’ un pays gque pour les

]
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personnes qui en sont victimes. On peut distinguer les conséguences économiques et les
consequences sociales :

a) Lesconséguences économiques:

La population au chémage est improductive, le financement des aides accordées auix
chémeurs est de plus en plus lourd, la hausse du chémage fait augmenter les dépenses de

L’ état et des entreprises.

b) Lesconséquences sociales:
- Effritement du lien social, marginalisation d'une partie de la popul ation.
- CoUt social du chémage.

- Réduction de la demande suite ala baisse du niveau de vie, ou sentiment d'incertitude.

1.5Lessolutions:
Le traitement du chémage ne représente qu’ une dimension de la politique de I’emploi,
celle-ci se définissant comme I’ ensembl e des interventions publiques visant a améliorer le

fonctionnement du marché du travail et a en réduire les déséquilibres.

1/ Letraitement social du chémage:
- Aide alarecherche d'emploi, incitation ala mobilisation géographique.

- Indemnisation du chémage.

2/L e traitement économique (objectif : création de nouveaux emplois) :
- Une formation professionnelle plus adaptée aux emplois demandés et offerts.
- Baisse du co(t du travail (subvention al'embauche, moins de charges).
- Création d'emplois publics (emplois jeunes),
- Diminution de la population active (rallonger la scolarité et avance I'age de départe a la
retraite).
- Réduction de la durée du travail (les 35 h).

1.6 Politique delutte contrele chémage

| —Lemarchédu travail :
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C'est le lieu de rencontre entre I'offre globale et |la demande agrégée de travail,
offreurs et demandeurs individuels recherchant la maximisation de leurs intéréts respectifs,
cette confrontation donne lieu a la détermination conjointe d’un niveau d emploi et d’ un taux

de salaire d’ équilibre.

Il —Lespolitiquesdel’emploi :
a) Lespolitiquesdel’emploi et le traitement du chbmage dans|e monde::

Depuis une dizaine d années, les politiques de lutte contre le chémage ont éé conduites
dans le but de remédier aux disfonctionnements du marché du travail car le chdmage est une
plaie des temps modernes. Pour lutter contre une maladie, il faut éiminer ses causes.
Différentes Politiques de I’ emploi ont été mises en ceuvres comme le traitement socia :

- Création d’ emplois publics.

- Aide aux chdmeurs créateurs d’ entreprises.

- Stages de formations.

- Réduction du temps de travail.

- Relance des exploitations pour relancer la production

- Indication al’ investissement pour améliorer |la compétitivité

- Diminution des charges fiscales et socia e pour réduire les colts.

Il —Lademandeet I’ offredetravail :
a)Chez des Néoclassiques::

1) Lademandedetravail :

Les entreprises offrent des emplois pour lesgquelles elles vont embaucher des travailleurs.
Laqualité de travail est seule susceptible d’ ére modifiée a court terme, le capital étant supposé
étre constant, et d avoir un impact positif sur le niveau de production, alors la fonction de

demande de travail est une fonction croissante.

2) L' offredetravail :
L’ offre de travail est plus difficile a appréhender car le salaire a deux dimensions, d une
part il correspond pour le travailleur a un revenu et d'autre part, il permet a celui-ci de

consommer des biens et des services.
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L’ offre de travail est donc dépendante de la volonté de consommation des agents

€conomiques.

b) Chez Keynésiens:

Dans I’analyse keynésienne la demande de travail émanant d' une entreprise est une
fonction décroissante du salaire réel. Par contre les offreurs de travail sont prisonniers des
I"illusion monétaires. De ce fait leurs calculs en termes d' offre de travail se fondent sur les
salaires nominaux et non pas sur des salaires réels comme chez les classiques. |l est clair que
dans ces conditions les travailleurs ne pourront pas avoir un comportement d’optimisation

semblable a celui del’ offre rationnel del’ analyse classique.

Section 02 :L’inflation

Le terme inflation désigne une augmentation durable générale, et auto-entretenue des
biens et des services. L’inflation est aussi caractérisée par I’ accroissement de la circulation de
lamonnaie d un pays, son role consiste en la détermination du pouvoir d’ achat des ménages.

Dans cette deuxiéme section, nous aborderons la notion de I'inflation ains que ses

déférentes caractéristiques.

2.1 Définition del’inflation

L’inflation joue un réle important dans I’ économie et elle détermine le pouvoir d’ achat des
ménages d’' un pays.

Selon M.FRIEDMAN?®, I'inflation est un phénoméne monétaire; c'est un accroissement
rapide de la quantité de lamonnaie par rapport au volume de la production.

L'inflation peut ére définir comme la hausse générale et durable des prix des biens et
services. Elle est aussi définie comme le résultat d’un déséquilibre sur le marché des biens et
services, cette hausse se traduit par une baisse de la valeur de la monnaie qui perd ainsi une

partie de son pouvoir d' achat.®

Dans les années 1960, Gagdl Fian définit I'inflation comme « un exces de la demande

solvable sur |’ offre.la hausse des prix en éant la conséguence ».L’inflation désigne I’ excés de

> FRIEDMAN M, «lamonnaie et ses pieges ».Edition CALMANN-LEVY, PARIS, 1993, Page199.
® Sorby .C (1996), « les é éments de macroéconomie » pagel68.
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moyens par rapport al’ offre (phénomeéne dont la hausse des prix et 1a perte de pouvoir d’ achat

de lamonnaie résultent).’
Ladésinflation : ¢’ est laréduction du taux d’inflation tout en restant positif.

Ladéflation : c’est labaisse générale et durable de I’ ensemble des prix(le taux d'inflation est

négative) est le contraire de I’ inflation.

Lastagflation : ¢'est une situation caractérisée alafois par le chémage et I'inflation.

2.2 Typesd’inflations
Il existe plusieurs types d'inflation, selon le rythme de |a hausse des prix et selon I’ origine

des déséquilibres.

2.2.1 L inflation déclar ée ou ouverte
Elle se traduit par une hausse générale rapide et cumulative des prix, accompagnée

d’ une augmentation de la quantité de lamonnaie en circulation.

2.2.2 L'inflation galopante ou hyper inflation

Dans ce type d’inflation gravite le taux d'inflation annuel a deux ou trois chiffres qui
témoignent de certaines dysfonctionnements, comme lors de la crise des
années1970°.L’inflation galopante se manifeste méme dans les payes industrialisés avance
comme I'Italie ou le Japon. Elle est une inflation trés élevée .elle se manifeste par une
accélération tres forte des prix.

Elle peut aussi conduire a la chute de systéme économique et monétaire .et a la

disparition de lamonnaie nationale et & son remplacement par une nouvelle monnaie.

2.2.3 L’ inflation contenue, latente, déguisée ou rampante
Elle est rampante lorsque la hausse des prix est inferieure a 5 % par an, considere
comme un minimum incompressible dans une économie dynamique .son taux varie entre2%et

3% par an.

2.3.1 Lamesuredel’inflation
Cette mesure de I'inflation, on la mesure a I’ aide de la variation de deux instruments

suivants : I’indice des prix ala consommation (IPC) et le déflateur de PIB.

" Le dictionnaire des sciences Economiques.PUF 1956.
# DAGUT JL, «500 notions économiques indispensables », édition STUDY RAMA ; Paris, 2005, p110.
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2.3.2 Indice des prix a al consommation

L’ évolution générale des prix. Permet d’ estimer entre deux périodes donneées, la variation

moyenne des prix des produits consommeés par |es ménages.

L’ IPC se mesure généralement sous la forme de séries mensuelles, le taux de variation
globale des prix des biens et des services consommeés par les ménages, il est en outre largement
utilisé par les analystes comme valeur approchée de I'indice généra de I'inflation pour

I ensemble de I’ économie, notamment en raison de larapidité avec laquelleil est établi®.
Laméthode de calcul de I’ IPC est comme suit :

) ) IPC de I'année courante — IPC de 'année précédente
le taux d'iflation = - — * 100
IPC de I'année précédents

Laformule de calcul des variationsdel’ |PC est la suivante :

IPCt = cout du panier ala période t
~ IPC de 'année précédente

2.3.3 Par le déflateur de PIB

Le déflateur du PIB est le rapport du PIB nominal par le PIB réel, il mesure les prix de
tous les biens et services produits dans |’ économie, et se calcul ainsi en divisant le PIB nominal
en valeur, par le PIB réel en valeur. Ainsi la hausse des prix des biens et services achetés par
les entreprises ou par les pouvoirs publics se refléte dans le déflateur du PIB. De méme le PIB
ne prend en compte que les biens et services produits sur le territoire national. Ainsi les biens
importés ne sot pas intégrés dans le PIB et leur prix n’apparait donc pas dans le déflateur. Le
déflateur n’est onc pas I'indicateur idéal pour mesurer I'inflation au niveau du consommateur
final.

Ledéflateur du PIB=(PIB NOMINAL/PIB Réel)*100

e e PIB nominal : évalue la production, aux prix courants (incluant I’inflation), de biens et

services dans un pays durant une période donnée.

°Fm I, systéme de statistique des comptes macroéconomiques, vue d’ ensemble. éd International Monetary Fund,
2007, p35.
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elLe PIB réd : est la valeur des biens et services finals produits au cours d' une année

calculé en prix constant (réel).*°

2.4. Causes et consequences del’inflation
241 LesCauses:

On, distingue trois causes de I’inflation :

v' L’inflation par lademande:

L’inflation par exces de demande s explique par un changement dans la fonction de
demande globale.

Elle résulte d’un déséquilibre entre une demande trop forte par rapport a un prix donné;
pour rétablir I’équilibre entre offre et demande, les prix augmentent, cela conduit au cercle
vicieux del’inflation ou la spirale inflationniste.

Dans la théorie keynésienne, I'inflation par la demande surgit lorsque I’économie se
trouve en situation de plein-emploi. Les keynésiens introduisent la notion de gap inflationniste :
tant que |I’économie n’'a pas atteint le plein emploi, I’ offre est parfaitement élastique et tout
accroissement de la demande entraine un accroissement de la production .en revanche, dés lors
gue les facteurs de production sont pleinement utilisés, toute augmentation de la demande sa
traduit par une hausse du niveau général des prix.™

Figure N°02 : la spirale inflationniste par la demande

MAUSSE Nouvelle
de§ demande
’7 prix < :
HAUSSE DE LA Demande. E
PRODUCTION excédentaire E
HAUSSE HAUSSE
| DES Jhe
SALAIRES POUVOIR
0p D'ACHAT
llA .,

Algérie université de Bejaia,(2002),page 15.
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Source: conférence sur Mr .BOUFEK ROUNE sur I'inflation, années scolair e 2002-2003 Alger p6'.

v' L’inflation par la demande:

Dans |’ expression « inflation de couts »une remarque S impose, le mot cout droit étre pris
dans un sens large .il ne concerne pas seulement les frais engageés par les frais engageés par les
entreprises pour produire, mais également par les profits des entrepreneurs qui constituent un
éément du prix au méme titre que les autres rémunérations™.

L’inflation par les co(ts ainsi précisée a pour cause la hausse d’ un éément du prix de
revient de tous les biens produits dans un pays.

Ce type d'inflation est le souvent déclenché par le fait que les salaires augment plus vite
gue la productive (I’augmentation des codts des salaires a la hausse est plus forte que la
diminution des codts provenant de I’ augmentation de la productivité).

v' L’inflation par la monnaie:

L’inflation par la monnaie, désigne la hausse des prix induite par une création excessive
de monnaie ; elleimplique des dépenses supplémentaires car les agents économiques vont avoir
besoin de plus de monnaie pour satisfaire leurs besoins ;cet accroissement monétaire va étre
supérieur par rapport a la production ce qui va induire donc une diminution de la valeur
intrinséque de lamonnaie car les prix auront augmenteé.

L’inflation ne peut étre que d’origine monétaire : ¢ est I’ accroissement des moyens de
paiements supérieurs a la création des richesses qui est al’origine del’inflation .En effet si la
monnaie en circulation augmente plus vite que la quantité des biens disponibles, les vendeurs
(supposés rationnés) vont anticiper une dépréciation de la monnaie,Pour se couvrir, ils
augmente leurs prix de vente .si ce comportement est adopte pour se couvrir, ils économiques

e niveau général des prix s accroit.*

2 Mr. BOUFROUNE(2003), « conférence sur I"inflation », Alger, p6.
¥ BOCCON-GIBOD A.JUBIN P, «’inflation des colits ».In revue économique, volume 13 n°1, 1962, p23.
Y TEMMAR H. (1984), « les explications théoriques de I’ inflation »édition ben Aknoun (Alger) pagel4.
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2.4.2. Effet del’inflation :
a) Leseffets bénéfiquesdel’inflation :

L’inflation contribue aux dettes des agents économiques (I’inflation diminue le co(t rédl de
I’endettement en fonction de la différence entre le niveau des taux d intérét nominaux et le
niveau général des prix). Ainsi les ménages et les entreprises ont longtemps bénéficié de taux

d’intérét réels faibles, voire négatifs.

Elle améliore la rentabilité financiere des entreprises. En période d’inflation, les
entreprises sont d'autant plus incitées a recourir au financement externe que leurs taux de
profit internes sont supérieurs aux taux d’'intérét des capitaux empruntés. Une telle situation
éléeve la rentabilité de leurs fonds propres (effet de levier).Les entreprises se trouvent stimulées
par les perspectives de gains et incitées a investir. L’inflation, moteur de | investissement,
induit ici  une croissance de la production et d’emploi. Un haut niveau d emploi apparait
compatible avec un taux d inflations élevé (ceci est décrit par la courbe de Philips: relation

inverse entre |’ inflation et le chGmage.

b) L es effets néfastes del’inflation :

Une inflation trop forte peut conduire &, un ralentissement de la croissance économique, du
produit global et a une détérioration de I’emploi. Donc I’inflation entraine de nombreux effets
néfastes :

e Une trop forte inflation risque de réduire les investissements productifs et le potentiel
de croissance. Cela réforme I'incertitude quant au niveau futur des prix. Aussi, les
entreprises adoptent des comportements prudents en matiére d investissement car la
rentabilité de ceux-ci est difficile aanticiper ;

e Si les prix des produits domestiques deviennent plus éevés que les méme produits
fabriqués a I’ é&ranger pour une quantité comparable , la demande étranger risque de
diminuer (baisse des exportation) alors que la demandes interne pour les produits
étranger risgque d augmenter (hausse des importation) .1l en résulte une baisse de |
activité pour les entreprises domestiques qui est susceptible d entrainer des réductions
d effectifs et donc une progression du chémage ;

e L’inflation rend la croissance économique désequilibrée et provoque la stagflation,

situation ou coexistent alafois|’inflation et le chdmage ;

=
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e L’inflation complique les prévisions économiques et rend la croissance économique
plus chaotique ;

e Baisse du pouvoir d’ achat.

Conclusion :

Le chémage et I'inflation sont des phénoménes majeurs dans la plupart des pays industrialisés,
il est aujourd hui une réalité quotidienne pour de trés nombreuses personnes, il est aussi I’ objet
de débats chez les économistes. Il n'y a pas de probléme sans solution mais il n'y a pas de

solution miracles ni de guérison immeédiate sans efforts considérablement importants.

&
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INTRODUCTION

Depuis la seconde moitié du XX siecle, I'inflation et le chémage constituent les maux les
plus importants de nos sociétés, au point d’ étre présentés par N'KALDOR comme les pierres
angulaires de son carré magique, L’inflation est un processus durable et général de hausse
cumulative du niveau général des prix. La théorie quantitative de la monnaie insiste sur le fait
que I'inflation résulterait d’une émission de monnaie trés importante. Si J.M Keynes insiste sur
I'inflation par la demande, les théoriciens de I’ offre précisent que le processus de production
peut engendrer une augmentation générale des prix. Le volume du chémage peut étre mesuré a
travers I’indicateur du taux de chdmage. Afin de répondre a cette question, nous rappellerons
dans un premier temps que la relation entre le chdmage et I’inflation repose depuis la fin des
années 50 sur la courbe de Philips.

Cette courbe a donné lieu a un certain nombre d’ interprétations plus ou moins pertinentes. Le
NAIRU et le NAWRU ont cherché a donner un caractere structurel a la relation chémage —

inflation.

L’ hypothese d'hystérésis précise que lorsgue le chémage augmente, il a tres peu tendance a

revenir ason niveau inférieur.
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Section 01 : Larelation chémage —inflation (cour be de Phillips)
La courbe de Phillips est |a premiére représentation de la relation entre le chémage et

I"inflation, cette courbe a donné lieu aun certain nombre d’ interprétations.

1.1. Lacourbede Phillipsoriginelle:

AW. Phillips(1958), publie un article intitulé:« The Relation between
Unemployment and the Rate of Change of Money Wage Rates in the United Kingdom,
1861-1957".Dans cet article, il examine 97 années sur le chémage et la croissance des
salaires nominaux. Il a trouvé qu’ historiqguement le chdmage a un taux faible lorsque la

croissance des salaires nominaux est tres élevé.

Plus précisément, Phillips avait trouvé que pour un taux de chdbmage de 5%, les
salaires nominaux restaient stables ; pour un taux de chdmage légérement inférieur & 2.5%,
les salaires s accroissaient d’ environ 2% ; cette courbe décroissante appelée courbe de
Phillips, suggérait qu’une réduction du chémage d'un point de pourcentage devait étre

payée par une hausse du taux d’inflation.

Figuren©°03: la courbe de Phillips

- ' ' ' ] ' ' ' M ' " "
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Unemployment, %.

Rate of change of money wage rates, % per year,
N
A

Source: Patrick® Artus et Pierre Morin, Macroéconomie appliquée, Puf, 1991, p229

'Bénassy- Quéré A ; Coeuré B ; Jacquet P, et Pisani-Ferry J. (2009), « politique économique »27 edition,
deBoeck université, P25.
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Phillips a mis en évidence une relation entre le taux de chdmage u et le taux de
variations des salaires nominaux (dw).Dw =a- bu

Ou’ a et b, des parameétres positifs, dw désigne le taux de chbmage du salaire
nominale et u le taux de chémage.

L’interprétation intuitive est qu'un taux de chémage élevé affaiblit la capacité des
travailleurs a obtenir des augmentations de salaire. A I'inverse si le chdmage est faible, les
employeurs doivent offrir des hausses de salaires pour attirer les travailleurs. Selon Phillips,
le taux de chdmage pour lequel le salaire est stable est de I’ ordre de 5%. C’est la premiere
mesure du taux de chdmage d’ équilibre?.

Cette courbe va ensuite servir de base a une réflexion sur I’ existence d’ un choix entre
chémage et inflation et sur I'impact de la politique monétaire. Elle montre donc qu’ un

arbitrage est possible entre le taux de chémage et le taux d’inflation.

1.2. La courbe de Phillips (inflation-chémage)

L’ origine de I’inflation se situe dans la hausse des salaires et que les parts relatives
des salaires et des profits sont stables, on peut avancer que s les salaires augmentent au
méme rythme que la productivité, ils ne doivent pas provoquer d’inflation, il est possible de
dégager un taux de croissance des salaires compatible avec une inflation nulle puisque éga
au taux de croissance de la productivité. Cette approche permet de mettre en évidence le
taux de chémage que supporte une économie qui accepte un taux de croissance des salaires
égal au taux de croissance de la productivité.>

Figuren°04 : la cour be de Phillips (inflation-chémage)
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Sour ce: Claude sobry-jean-claudeverez, Op.cit, P209

2 Bénassy- Quéré A ; Coeuré B ; Jacquet P, et Pisani-Ferry J. (2009) , « politique économique » , Op.cit., P643.
3 .
Sobry.C et claudeverez, Op.cit, P207
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L’ étude de Phillips montrait gu’en grande Bretagne, le taux d'accroissement de la
productivité du travail étant de 2%, égal au taux de croissance des salaires, I’inflation était nulle
et le taux de chdmage de 2.25%, donc la courbe de Phillips établit une relation négative entre
I"inflation et le chdmage, ¢’ est a-dire si on accepte un taux d'inflation éevé on aura un taux de

chémage faible ou, inversement, un taux de chémage élevé et avec un taux d’inflation réduit.

Section 02 : les différents critiques entreinflation-chémage

2.1 Lesdifférentesinterprétationsdelarelation inflation-chémage

C’est en 1958 que I’ économiste néo-zélandais William Phillips (1914-1975) établit une
relation entre le taux de chdmage et le taux de croissance du salaire nominal. Cette étude
statistique repose sur une observation de I’ économie de la grande- Bretagne sur les périodes
1861 -1913; puis 1867-1957.La relation observée est forte et négative. L’interprétation laplus
simple de la courbe de Philips repose sur laloi de I'offre et la demande : |e taux de variation
du salaire dépend de la différence entre la demande et I’ offre de travail, différence qui est
mesurée par le niveau de chémage. Ainsi, plus celui-ci est élevé, plus la pression ala baisse du

salaire est importante’

2.1.1 L interprétation keynésienne

Durant les années 1960-70, la courbe de Phillips ft au ceeur des débats économiques.
Elle transformait en effet deux des principaux objectifs de la politique économique, en deux
objectifs antagonistes. Ainsi, un fort taux d'inflation saccompagnait d'un fable taux de
chémage. Cette étroite relation semblait si évidente que I’on a déduit de cette courbe deux
principes:(i) a court terme ,le choix en matiere de politique économique se réduisat a
I'alternative laissée par la courbe de Phillips;(ii) a moyen et long terme, la composante
structurelle du chémage qui n’est pas liée a I'inflation pouvait étre réduite par une politique
appropriée de |I’emploi (amélioration de la formation).Ajoutons que le niveau des prix étant
supposé fixe dans le modéle keynésien, la courbe de Phillips introduisait une éguation
supplémentaire qui permettant d’expliquer le niveau des prix ou plus exactement son taux
d’ accroissement représenté par le taux d'inflation .Si cette relation se révélait exacte, elle

signifiait qu'il N’y avait qu’ un seul taux de chémage compatible avec uneinflation nulle.

* Economie générale disponible sur le site
http://www.oeconomia.net/cours/economiegeneral /capet/06.desequil breeconomique. pdf.
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Les années 1970 se caractérisant par un changement de décor, on assiste a une situation
de choc pétrolier de 1973-1974(quadruplement du prix pétrole) et une hausse de I’inflation.
Ains au choix difficile d’'un couple inflation-chémage le long de la courbe de Phillips, a
succédé aors un dilemme plus grand : la stagflation (une hausse de I'inflation associée a une
hausse de chdmage). (1) La relation vérifiée par la courbe de Phillips est toujours vraie, on
assiste simplement a un déplacement de la courbe vers le haut ;(2) La courbe de Phillips est
instable il N’ existe aucune possibilité d’ arbitrage inflation-chémage le long de la courbe. Dans
le lere cas, la relation de Phillips reste une référence pour la politique économique. Dans le

second, il en va autrement, comme va démontrer Milton Friedman(1968).

2.1.2 L’inter prétation monétariste

Selon Milton Friedman (1968), |a courbe de Phillips semblerait fournir un moyen d’ action
sur une variable réelle(le taux de chdmage) a partir d'une variable monétaire (le niveau des
salaires nominaux ou le niveau des prix).Or, la théorie monétariste (dont Friedman est |le chef
de file) rappelle qu'il existe une dichotomie entre la sphére réelle et la sphére monétaire.
Friedman précise que la courbe de Phillips ne ferait que traduire le lien qui existe entre emploi
et productivité marginale du travail .Le taux de croissance du salaire réel serait ainsi une
fonction croissante du taux de chdmage. Lorsgque le chémage augmente, le taux de croissance
du salaire réel en fait autant. En effet, une hausse du chdmage implique que I’ emploi baisse et
donc que la productivité marginale du travail augmente, et avec €elle le salaire réel (régle
d’equilibré de la concurrence pure et parfaite), compte tenu de cette derniére hypothése, le

chémage serait forcément volontaire.

Friedman va aors chercher a montrer que la relation de Phillips est instable en prenant
par exemple une politique monétaire expansionniste destinée a résorber le chomage.une hausse
de I’ offre de monnaie tend a diminuer le taux d’intérét, et donc a stimuler la demande de biens
de d'investissement .pour augmenter I’ offre de biens, les entrepreneurs vont devoir augmenter
I’emploi cependant pour attirer cette nouvelle main-d’ ceuvre, ils vont devoir augmenter les

salaires nominaux.

Si la nouvelle relation établie par Friedman entre taux de croissance du saaire réel et
chémage lui semble pertinente, il reste a expliquer les fluctuations conjoncturelles telles que les
décrit la courbe de Phillips. Friedman va chercher une explication du coté des chocs monétaires

provoqueés par les autorités monétaires, chocs qui viendraient perturber le bon fonctionnement

> Friedman. M ; « inflation et le systéme monétaire »traduction francaise ; paris 1969, page 107.
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de I’ économie, notamment au niveau des anticipations faites par |es agents. Pour rendre compte
des mouvements conjoncturels, Friedman et les monétaristes vont modifier la relation de
Phillips en supposant qu’il existe un décalage dans le temps entre le moment ou les salaires
sont fixés et celui ou les prix sont connus. Autrement dit, le taux de variation des salaires serait
établi sur la base d’ une anticipation de I’ évolution des prix.

2.1.3 L interprétation des nouveaux classiques

L’idée selon laquelle des agents pourraient étre trompeés de fagon durable par les autorités
monétaires a éé largement critiquée ala fin des années1970 par les nouveaux classiques. Pour
eux, cette hypothése serait incompatible avec le principe de rationalité (qui veut que chacun se
décide en fonction de toute I'information dont il dispose au moment ou il prend sa décision, et
non selon une regle préétablie) ;les nouveaux classiques (Lucas), proposent de remplacer
I” hypothése des anticipations adaptatives par celle des anticipations rationnelles. Ainsi, toute
augmentation annoncée de la masse monétaire se répercuterait dans les prix, sans que les
variables rédlles de I’économie ne soit affectées. La théorie quantitative de la monnaie serait
ains confirmée (il y a auto réalisation des croyances des agents).des lors, les nouveaux
classiques expliquent la relation décrite par la courbe de Philips en faisant appel al’idée de
«choc intempestif ou imprévisible».les autorités augmentent « par surprise »la masse
monétaire, de sorte que les agents, croyant que les prix des biens ont augmenté, augmentent
leur production (ce qui suppose un emploi accru).il y a donc hausse des prix et baisse du
chémage (courbe de Philips). Cependant, les agents constatent rapidement qu’ils se sont
trompés(ou qu’ils ont été bernés) et reviennent a la situation qui prévalait avant le choc, mais
avec un niveau des prix plus élevé. Dans ces conditions, la politigue monétaire ne peut
modifier que passagerement, et seulement par surprise, le niveau de I'emploi et de la

production.®

2.1.4 L interprétation desinstitutionnalistes

Une autre interprétation de la courbe de Phillips renvoie a la thése des institutionnalistes
(et d’'une certaine maniere a I’école de la régulation). La courbe de Phillips pourrait étre

I’ expression du rapport de force entre les travailleurs et les chefs d entreprises. Ainsi lorsque le

® DIEMER, « cours sur déséquilibres économiques », Op. Cit, Page 207.
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chémage est faible, les premiers ont un pouvoir de revendication plus élevé que lorsque le

chémage est fort, ce qui se ressent au niveau des salaires. ’

2.2 Lesprolongement de larelation inflation-chGmage.

A partir des estimations de la courbe de Phillips, les économistes ont été amenés a calculer le
niveau de chdmage compatible avec un taux d’inflation stable. Deux concepts ont vu lejour. Le
NAIRU (pour non accelerating inflation rate of unemployement) ou littéralement taux de
chémage qui n’'accélere pas I'inflation-est apparue dans les années 1970 pour justifier I'idée
gu'il était impossible de faire baisser le chdmage en dessous d’ un certain niveau sans relancer
I'inflation. Le NAWRU (pour non accelerating wage rate on unemployement) ou littéralement
taux de chdmage qui N’ accélére pas les salaires.

4 2.2.1 Le NAWRU (non accelerating wage rate of unemployment) : C'est
le taux de chdmage qui correspond a une stabilité des salaries nominaux. Ainsi, le NAWRU est
le taux de chdmage en de ca duquel les salariés se retrouvent dans une position de force leur
permettant d’ obtenir des hausses de salaire.

v 2.2.2 Le NAIRU (non accelerating inflation rate of unemployement) :
C’est le taux de chémage qui n’accélere pas I’ inflation. Autrement dit, ' est |e taux de chémage
qui correspond a une progression des salaires réels paraléele et équivalente a celle de la

productivité de lamain-d’ ceuvre.

Conclusion

Pendent les années 1960-70, la relation entre I’inflation et le chémage a été rationalisée
est théorisée, au point de devenir un instrument de politique économique majeur, son
interprétation a été des I’ origine, | objet de controverses, La relation inflation-chémage a donc
évolué et prend désormais en compte les mécanismes d’ apprentissage des agents économiques
ainsi gue les parameétres structurels et sociologiques qui influent sur les rapports de force dans
les négociations salariaes.

” IDEM, page209
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I ntroduction

L’évolution de chdmage et I'inflation en Algérie connaissent plusieurs fluctuations
depuis I'indépendance, les autorités Algériennes ont adopté un modéle de croissance

socialiste axé sur laplanification centralisée ou les prix étaient fixés par |’ Etat.

Dans les années 1980, I'économie algérienne a connu des difficultés importantes. en effet,
le contre-choc pétrolier de 1986 a porté un coup dur a une économie quasiment rentiere, ¢’ est
la période des plans anti-pénurie et de stabilisation. Aux débuts des années 1990, L’ Algérie a
engagé des réformes structurelles concrétisant ainsi |e passage a |'économie de marché ce qui
a provoqué le phénomene inflationniste et ce qui a conduit a des variations trés importantes
dans son rythme annuel qui s est dangereusement accél éré dans cette période.

Alors que, le chdmage est un défi de toutes les économies du monde, aucune société, quel
que soit son niveau de développement économique, ne se trouve al’ abri de ce phénoméne qui

devient un theme majeur des discours politiques.

La maitrise de ce phénomene conditionne la paix socide et garantit les conditions de
progres économique, de méme que sa gestion est devenue un étalon de la réussite des

politiques économiques et de la stabilité des pouvoirs publics.

L’ Algérie vit une crise économique, financiere et sociale, le probléeme del’ emploi et la
dégradation de marchée du travail figurent parmi les problemes les plus délicats que connait

actuellement |’ algérien, le taux e chémage atteignent 11.07%en 2016.
Section 01 : L’évolution de chémage et I'inflation en Algérie 1980 a 2016.

1-1-L évolution del’inflation en Algérie 1980-2016

Cette section présente I’évolution de I’inflation depuis I'indépendance de I’ Algérie (1962)
jusgu’a I’'année 2016. Pour cela, nous avons distingué deux périodes: la premiere période
depuis 1962 jusqu’a 1990 ; la deuxieme période depuis 2000 jusqu’a 2016. Pour cela nous

avons exploité des données annuelles de la Banque mondiale.

£
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FigureN°05 :I’évolution detaux d’inflation en Algérie
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Source : Elaboré par nous a base des données de la Banque M ondiale

Cette figure explique I’ évolution annuelle des prix a la consommation en pourcentage de
1970 jusgu'a 2016, a la période de 1970 a1978 I'indice des prix a la consommation il
possede une hausse induite par le premier choc pétrolier, ce dernier a augmenté les couts de
production des entreprises étrangéres, est donc importation.

A la période 1979 al1989 la dégradation brutale des cours de pétrole ont eu un effet
désastreux sur les conditions économiques et sociales. Cette situation a connue une perte de 45%
des recettes d’ exportations, et les prix des importations sont constants.

A la période 1990 a 1996 nous remarquons que I’ Algérie a connue une inflation galopante le
taux d'inflation annuel passant de 16,17% en 1990 a 25,88% en 1991 en 1992 I’ Algérie a
connue enregistre le plus haut niveau d'inflation (31,7%) « On peut expliquer cette hausse par
le passage d'une économie dirigée a une économie de marché, qui est conforté par la
dévaluation du dinar algérien de plus de 75% ».

A la période 1997 a 2000 cette période conduit a la forte baisse de taux d'inflation qui est
de 0,34 en 2000 dont nous trouvons sans explications dans la contraction des importation
agricoles gréce a des récoltes domestiques exceptionnel les.

A lapériode 2001 a 2012 I’ inflation est connue une reprise a une faible hausse, cette basse a
été plus modeste, le taux d'inflation en Algérie est connue un nouveaux ralentissement de
2013 a2014.
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L’ année de 2014 était caractérisée par les prix des produits aimentaires industriels qui ont
€galement connu une augmentation pres de 2.6% contre2.4% en 2013, bien que cette variation
reste de moindre ampleur par rapport ala hausse de 4.67% enregistré en 2012.

L’ Algérie reste confrontée a des défis importants poses par la baisse des cours pétroliers.
L’ activité économique a été globa ement résiliente, mais la croissance s est ralentie dansle
secteur hors hydrocarbures en partie sous I’ effet de laréduction des dépenses et est estimée a
2,9 % pour 2016. Le taux d'inflation est passé de 4,8 % en 2015 a 6,4 % en 2016.

1-2 L’ évolution de chémage en Algérie de 1980 a 2016.
Figure N°06 :I’ évolution de chémage en Algérie de 1980 a 2016.
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Source: Elaboré a partir desdonnées de la Banque Mondiale.
1-31’évolution de produit intérieur brut par habitant en Algérie de 1980-2016
En gros, le chdmage a enregistré trois phases d’ évolution en Algeérie
Une baisse entre (1980-1985) ,suite ou recrutement massif dans les entreprises publique, ainsi
d une augmentation importante de 1984 a1998, due a la crise de financement a I’ autonomie
des entreprises publique et pour la suite a la fermeture de ces dernieres qui ont libéré une

bonne partie de leur salariés.une derniere phase de baisse sensible de taux du chémage gréace
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au dispositifs d'emploi engagée par I'éat a la faveur de I'embellie financiere
(ENSEJ , ANGEM).
Figure N°07 :I’évolution de PIBHR en ALGERIE
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Sour ce : Elaboré par nous méme a partir des données de la Banque Mondiale.

D’ aprés le graphe nous remarquons que la série (PIB) est caractérisée par une
augmentation progressive durant la période 1980 & 2007 pour ensuite atteindre un pic en
2008. La chute du produit intérieur brut (PIB) en 2009 est due alacrise financiére.

Le PIBH continu en augmentation jusqu’ a 2016.donc la série affiche une tendance ala hausse
ce qui nous permet de déduire que sont évolution .
Section 02 : Rappel des conceptstechniques:
Introduction

L’ économétrie est I’ étude des phénomenes économiques a partir |’ observation
Statistique. Son objectif est d’exprimer des relations entre les variables économiques sous une
forme permettant la détermination de ces derniéres a partir des données observees.
L’ économétrie étudie les méthodes statistiques permettant I’ estimation de ces relations, ele
permet de réaliser des prévisions de grandeurs économiques.

Dans ce chapitre, nous alons éudier le cadre théorique de la modélisation

économique, en définissant les différents tests qui seront utilisés dans notre étude

=
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empirique, en commencant par la stationnarité et on terminera cette étude par un teste de
cointégration et |’ estimation de modéle VECM.
1.1. Sérietemporelle:

Une série temporelle ou chronologique est une suite d’ observation, indice dans le temps
par exemple le chiffre d affaire d' une entreprise, I’ effectif annuel de la population, I’indice
des prix alaconsommation* ...

La période des observations est variable le plus souvent les séries chronol ogiques sont

mensuelle p=12, semestrielle p=2, trimestrielle p=4, annuel p=1

1.2. Lescomposantes d’une série chronologique :

En peut distinguer dans I’ évolution d’ une série 4 composantes :

1.2.1. Tendance(T) :

La composante fondamentale ou tendance (trend) traduit I’évolution a moyen terme du
phénomene. On parle aussi de mouvement conjoncturel ou mouvement extra-saisonnier. La
chronique correspondante, notée ft, t =1...T, est une fonction a variation lente. Elle est le
plus souvent estimée sous forme paramétrique (polyndme, exponentielle,) ou comme le

résultat d’une opération de lissage.

1.2.2. Composante saisonniere :

La composante sai sonniere ou mouvement saisonnier représente des effets périodiques de
période connue p qui se reproduisent de facon plus ou moins identique d’ une période sur
I’autre. La chronique correspondante est notée St, (t=1..T). Elle est généralement supposée
rigoureusement périodique : St+p = S, et lesvaleurs § = (Sij), j = 1...p d’une période sont

appelées "coefficients saisonniers”.

Le bilan de I’ effet saisonnier sur une période doit étre nul car il est pris en compte dans la

tendance. La composante saisonniére permet simplement de distinguer a I'intérieur d’une

! Bourbonnais Régis « Econométrie, Manuel et exercices corrigés, Econométrie », 4°™ édition, Dunod, paris,
2002, p78
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méme période une répartition stable dans le temps d'effets positifs ou négatifs qui se

compensent sur |’ ensemble de la période.

1.2.3. La composante cyclique:

La composante résiduelle ou variations accidentelles est la partie non structurée du
phénomene. Elle est modélisée par une suite de variables aléatoires €t, (t = 1,..., T) centrées,
non corréées et de méme variance, on parle de bruit blanc. Certains phénomenes
économiques étudiés a tres long terme présentent une composante cyclique (cycles d’ activité)
dont la période, de plusieurs années, est souvent ma définie. Cette composante est prise en

compte dans la tendance sur les séries de taille moyenne.
Lesobjectifs de |’ analyse d’ une chronique sont :
* Modélisation : Elle consiste a:

- Développer des modéles permettant de décrire le comportement d’ une ou plusieurs séries

chronologiques.

- Mettre au point une méthodologie pour spécifier, estimer, valider (juger) un modéle

approprié pour des données particuliéres.

* Prévision : Etant données des observations X1; XT, la prévision consiste & évaluer une
valeur non observée, XT+h. La prévision peut étre ponctuelle, ou prendre la forme d’'un

intervalle de prévision®.

1.2.4. Lesvariations accidentelles (résiduelle) :

Ce sont des variations imprévisibles qui sont du a des évenements al éatoires.
La composante résiduelle ou variations accidentelle est la partie non structurée du
phénomene. Elle est modélisée par une suite de variables aléatoires et, (=1..., T) centrées, non

corrélées et de méme variance, on parle de bruit blanc. Certains phénomenes économiques

2 Bourbonnais Régis. OP, cite. P78
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étudiés a tres long terme présentent une composante est prise en compte dans la tendance sur
|les séries de taille moyenne®,

1.3. Quelques notions sur un modele :
1.3.1. Définition d’un modele :

Dans le cadre de |’ économétrie, nous pouvons considérer qu’ un modele consiste en une
présentation formaisée d un phénomene sous forme d’' équations dont les variables sont des
grandeurs économiques. L’ objectif du modele est de représenter les traits les plus marquants
d une rédité qu'il cherche a styliser. Le modée est donc I’outil que le modélisateur utilise

lorsqu’ il cherche a comprendre et a expliquer des phénomenes.

1.3.2. Les outils mathématiques de base nécessair es en économétrie :
e Espérance mathématique:

Elle caractérise lamoyenne des phénomenes.

E(X)==u

e Variance:

Elle mesure la disparition autour de la moyenne.

Var (X)=E((X)-E(X))*=E(x)2-E(y)*

e Covariance:

Elle mesurelaforce et le sensdelardation linéaire unissant X et Y.

Cov (X, Y) =E(XY)-E(X) E(Y)
S Cov >0, X et Y varient dansle méme sens. Si Cov<0, X et Y varient en sensinverse.

Ce coefficient est toujours compris entre -1 et 1. Si p=0, les deux variables sont
indépendantes. Si p>0, X et Y varient dans le méme sens. S p<0, X et Y varient dans le sens

contraire.

1.4. Processus aléatoire particulier :
Il existe deux types de processus aléatoire particulier
e 1.4.1. Processus bruit blanc(BB) :

% Bourbonnais Régis. OP, cite .P78
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Un bruit blanc est un cas particulier de processus stochastique (aléatoire) par lequd la
valeur prise par X a la date t est régie par I’équation suivante : Xt=¢; ou & est une variable
aléatoire qui présente les propriétés suivantes : E(€)=0 V(&) ZYZSE (& es )=0 [I#S
S X{BB E(X)=0 V X)=¢%  E(XtXg) =0
On note que ce processus présent la particularité de ne faire dépondre la valeur de X aladate
T n’ades perturbations subis par le passe. Pour cette raison qu’ on qualifie de ssmple bruit

On dit par fois qu’un t’processus n’aucune mémoire, le plus souvent en admis que les &
sont normalement distribue.

Les principales propriétés d'une s&ie génere par le processus BB définit par
GRANGER :

- Il Ny apas de corrélation entre les termes de la série.

- Les valeurs passe de la série ne permet pas de prévoir les valeurs futures.

e 142 TestedeBOX-PIERCE :
Letest de BOX-PIERCE permet d identifier les processus de BB (une suite de variables
aléatoires distribuées et de probabilité est indépendante entre elles.

Pour effectuer ce test en calcule la statistique de BOX-PIERCE noté0«.;>Nen rejette

I’hypothése d’un BB au seuil de a si cette@g4 <atla valeur Khi DEUX X% a degrés de
liberté.

e 1.4.3. Processusde marcheau hasard :

Marche au hasard ¢’ est un cas particulier de processus stochastique pour lequel lavaleur
prise par lavariable X aladatet est régie par I’ équation suivante :
Xt=Xt-1+et ce processus et non stationnaire pour les stationnarités en applique le futur au

différenciation Xt-Xt-1=et, AXt==ct
> Processus aléatoir e stationnair e

On dit qu'une série qu'il est stationnaire ci le processus aéatoire qui engendre cette
serie et lui-méme stationnaire. Le processus stationnaire sont caractérise par le faite

propriétaire stochastique ne change pas au cours de temps il provient d' un systéme qui atteint
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un état stationnaire ce qui fait de cette hypothese une condition nécessaire pour étude de toute

les séries chronologiques.

De manier formaliser le processus stochastique Xt est stationnaire est constant si : E

(Xt)=y't la moyenne est constant est indépendante de t.
e (Xt) < lavariance Xt et indépendant det

e Cove (xt, xttk) =E(xt-y) (xt-k-M) =R

La Cov est indépendant de't

> Processus aléatoire non stationnaire :

Dans la section précédente non savons que la 1%© éape de I'anayse d'une série
temporelle consiste a vérifier la stationnarité de processus genérateur des données. Dans cette
section nous alons éudier de fagons plus précise ce qu’est un processus non stationnaire. Le
non stationnaire qua le caractérise et la méthode de stationnarisation pour chaque type de

processus.
<> Processus TS (TREND -stationnary)

Ce type de processus s écrit comme la somme d’une fonction déterminé du temps et

d une composante stochastique stationnaire d’ espérance nulle.
Xt=a+pt+et

Les processus de ce type deviennent stationnaires par écart a une composant déterministe qui

est dans ce cas une fonction linaire du temps.

Formellement un processus Xt est dit TS et s écrit Xt —TS s’il peut s’écrire sous la forme
XT=f(t)+et, f est une fonction du temps et €t est un processus stochastique stationnaire.il est
étudient que ce processus ne satisfait pas la définition de la stationnarité puisque son

espérance dépond de temps.

Exemple plus simple d’ un processus TS est celui d’une tendance linaire perturbe par un

BB, Xt=atPt+et.a et f sont deux paramétre fixe et €t est un BB dans ce cas le processus Xt est
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non stationnaire puisgue sons espérance dépond du temps. En revanche e processus yt définit

par I’écart entre Xt et la composant déterministe et stationnaire yt =(xt-a-ft) —t=et

Lorsgu'un processus TS est affecter par un choc aléatoire, I'effet de ce choc tendance a

disparait lorsgue le temps passe ¢’ est |a propriété de la non persistance des chocs.
Lanon stationnarité qui caractérise le processus TS est de nature déterministe ou transitoire.
<> Processus DS (différence -stationnary) :

C’ est un processus dont lanon stationnarité et au tour d’ une tendance stochastique : on dit que
le processus Xt est caractérise par une non de nature stationnarité aléatoire. On dit aussi le
processus admis des racines unitaire pour le rendre stationnaire on applique |’ opération de

différenciation aun ordre D. formellement le processus DS s’ écrit de la manier suivante
Xt =B+Xt-1+et— DS.
L’introduction de la constant B permet de définir de processus différent :

-B=0: le processus DS sont dérive (il s’écrit Xt=Xt-1+¢t) comme ¢t est un BB ce processus

DS port le non marche hussard.

-B#0 : le processus porte alors le nom de processus DS avec dérive.
Il s’écriait : Xt=Xt-1+p+et—DS

Lavariance d' un processus DSdépond du temps.

DS caractérise par non stationnarité de nature aléatoire.

1.5. Letestedelaracineunitaire

La stationnarité est une condition nécessaire pour |’étude de tout série chronologique dans
I’approche classique, car les analyses économétriques ne s appliquent qu'a des séries
stationnaires.

1.5.1. Testsde Dickey-Fuller (1979) :
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Les tests de Dickey-Fuller (DF) permettent de mettre en évidence le caractére stationnaire ou
non d’une chronique par la détermination d’une tendance déterministe ou stochastique. Les

modél es servant de base ala construction de ces tests sont au nombre de trois :

Modele [1] : Xt=Oxt-1+et modele autorégressif d’ordre 1.
Modé¢le [2] : Xt =c+ Dxt-1+ &t modele autorégressif avec constante.
Modele [3] : Xt =c+Pt+ Dxt-1+ et modele autorégressif avec constatant est tendance.

S I’hypothése HO est vérifiée quela série Xt n'est pas stationnaire quel que soit le modele
retenu.

Dans le modele [3], si on accepte H1 : ®1<1 et le coefficient B significativement différent de
0, alors le processus est un TS, on peut le rendre stationnaire on le calcule les résidus par

rapport alatendance estimes par les MCO.

Sous HO, les régles habituelles de I’inférence statistique ne peuvent pas étre appliquéees pour
tester cette hypothese on particulier la distribution de student du paramétre @1 ; Dickey Fuller

ont donc étudie la distribution de I’estimateur ®* sous 1’hypothese HO.

A l'aide de simulations de Monte-Carlo, ils sont tabulés les vaeurs critiques pour des

échantillons des tailles différentes.
1.6.1. Lesprincipes généraux du teste sont les suivant :

On estime par les MCO le paramétre @ noté @1” pour les modeles [1], [2], [3]. L estimation
des coefficients est des écarts type du modele fournit la statistique du Dickey Fuller note t®”=
sil’hypothése HO est accepté il existe une racine unitaire, le processus n'est donc pas

stationnaire.
1.6.2. Leteste de Dickey Fuller Augmentés

Dans les modeles précédents, utilise pour tests de Dickey Fuller simples, le processus &t est,
par hypothéese, un bruit blanc. Or il n'y a aucune raison pour que |’ erreur soit non corrélée ; on

appelle teste de Dickey- Fuller augmentes la prise en compte de cette hypothese.
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Lesteste du ADF sont fondés, sur I’ estimation par les MCO des trois modeles :
Modele [4] : AXt=pXt-1+d 7_, pjAxt +j + et

Modg¢le [5] : AthpXt-1+2§.’=2 pjAxt —j+1+c+et

Modg¢le [6] : AXt=pXt-1+j = 25;2 pjAxt — j + Bt + et

Le teste se déroule de maniére similaire aux teste de Dickey Fuller smples, seules, les tables
statistiques différent, la valeur de p peut étre déterminée selon les criteres de Akaike(AIC) ou
Schwarz (SC)*.

“ Bourbonnais Régis « économétrie »,6édition, Dunod, p251.

&
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Figure N°8 : stratégie simplifiée destests deracine unitaire

Estimation du modeéle [3]

Yt=c+bt+dplyt-1+aq,

Teste b=0
Non oui
Teste ¢1=1 Estimation du modele
[2]
Non oui
Yt=ct+o@iyt-1+a;
Processus ts:/@1/<1 Processus DS
Yt=c+bt+iyt-1+a;
Non oui
Teste p1=1
Oui \:10n Estimation du modéle
[1]
Processus stationnaire
Processus DS Yt=(p1yt-l+(1t
Oui non

Processus DS Processus

Sour ce : Bourbonnais Régis « Econométrie »,6 édition, DUNOD.

&
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1.7. Présentation d’un modéle VAR

La modélisation économeétrique classique a plusieurs equation structurelles a connu beaucoup
de critiques (GRANGER 1969 SIMS 1980) et de défaillances face a un environnement
économique tres perturbé. Les prévisions éaborées a I’aide de ces modéles se sont révélées
tres médiocres. Les critiques principales formulées a I’encontre de ces modéles structurels

concernent ; lasimultanéité des relations et 1a notion de variable exogene.

Nous présentons tout d’ abord la spécification générae d un modéle VAR, puis nous abordons
les méthodes d’ estimation et de prévisions, la dynamique d’un modéle VAR et |’analyse des

chocs ; enfin, larecherche du sens de la causalité entre les variables.
1.7.1. Lemodéle VAR comporte 3 avantages :

v Il permet dexpliquer une variable par rapport a ses retards et en fonction de

I"information contenue dans d’ autres variables pertinentes.
v" 1l offre un espace d’information trés large.

v' Cette méthode est assez simple & mettre en ceuvre et comprend des procédures
d estimation et des tests”.

1.7.2. Lamodélisation de VAR repose sur |I"hypothése selon laquelle :

L’évolution de I’économie est bien approchée par la distribution des comportements
dynamique a un vecteur ” K" variable dépondant linéairement de basse, la construction d’un
modéle VAR se fait d'abord par la sélection des variables d’intérét en suite le choix de

nombre de retard " P” et en fin par I’estimation des parametres.

1.7.3. La représentation d’'un modele VAR : On considere deux variables stationnaires
(y1, y2t), chaque variable est en fonction de ces propres valeurs de base est des variable base
de I’ autre variable, supposons que P=1.

Le modéle VAR associé aces variables s écrit de |la maniére suivante :

®Gourieux C &Monfort A. Série Temporelles et Modé e Dynamiques. 2eme Ed: Edition économica, 1995.p.376

=
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Y 1=aptog Y1ty et avec &1t—BB (0, 6281t)
Y 2=BotB1Yr1t+Poyr1teat ext—BB (0, 8%:t)

Les nombre des parameétres estimes augment rapidement avec le nombre de retard sous la

forme matricielle le modéle VAR d' ordre 1 s écrit de la maniére suivante :
Yit | =] oo ap |taz |+ Yyt fet

Yot Po B B | Y2
Yt=D (1) TP qyt-1+et 2+ 1)

La généralisation de représentation VAR a ” k” variables et "p” décalage notée VAR (p)

S écrit de lamanier suivante :
Yt =0ptD1Yi-1+DoYi-o. . .(I)pyt.p+8t

Les paramétres du modéle VAR ne peuvent étre estimes que sur des séries temporelles
stationnaires.

1.7.4 Estimation et déter mination de nombre deretards

Les paramétres du modéle VAR ne peuvent étre estimés que sur des séries temporelles
stationnaires. Deux techniques d’ estimation sont possibles :

-Estimation de chague équation du modele VAR par la méthode des Moindres Carrés
Ordinaires (MCO),

-Estimation par la méthode du maximum de vraisemblance.

L’ estimation d’un modele VAR nécessite le choix du nombre de retard (p). Pour déterminer le
nombre de retard de ce modele, nous avons présenté les critéres d' Akaike (AIC) et Schwas
(SC).

La procédure de sélection de I’ordre de la représentation consiste a estimer un certain

nombre de modéle VAR pour un ordre allant de 1 ah (h est le retard maximum admissible par

&
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la théorie économique ou par les données disponibles). On retient le retard p qui minimise les
criteres d’information de AIC et SC.

AIC (p) =Ln [det/ Y} /] + 2K?P/n
SC (p) =Ln [det / 3 /] + 2K?PLn (n)/n

SC (p) =Ln [det / Y /] + 2K?PLn (n)/n
Avec
K : nombre de variable du systeme
n = nombre d' observations
P= nombre de retard
> e = matrice des variances covariances des résidus du modele.
Ln : logarithme népérien.

» Lacausalitéau sensde granger :

La notion de causalité au sens de Granger est une approche théorique de la causdlité qui
renvoie non seulement au caractere théorique de la causalité (cause-effet) mais au caractere
prédictif de |’ éventuelle cause sur |’ effet. Le test de causalité de Granger revient a examiner si
la valeur contemporaine de Y est liée significativement aux valeurs retardées de cette méme
variable et des valeurs retardées de X que I’ on considére comme la variable causale. Soit un
processus VAR (1) pour 2 variables Y 1t, Y 2t

YIit=pO0+B1YIt-1 +B2y2t-1+ €1t

Y2t = agt alylt-1 + op Yot-1+ €

Letest consiste & poser deux hypotheses :

- Y2t ne cause pas Y It si I’hypothése HO est acceptée HO : B2=0

- Yltne cause pas Y2t, si I’hypothése HO suivante est acceptée HO : a;=0

=
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On teste ces deux hypothéses al’aide d' un test de Fisher classique de nullité des coefficients.

Lastatistique du test est notée ; F* = SCRE—SCRne/C

n-K-1

Avec : C : le nombre de coefficient dont on teste la nullité ; SCRn : somme des carrés des

résidus du modéel e contraint ; SCRnc: somme des carrés des résidus du modéle non- contraint.

e Lareglededécision: Si F*>0alavaeur delatable onsejette HO

La causalité consiste a éudier I’évolution de |’ensemble des variables, et d’ examiner s le
passe des unes apporte une information supplémentaire sur lavaleur présente des autres. Cette
approche est formalisée comme suit :

Y1 =PBo+ BrY 11+ B2Yor1 &
Yoa=og+ oy Yaer+ a2 Yorg +Ex
1.7.5. Lacointégration

La cointégration est considérée par |es économistes comme I’ un des concepts importants dans

le domaine de I’ économétrie des série temporelles.

» L’ approche d Engel et Granger (1987)

Selon Engel et Granger, deux séries non stationnaires sont cointégrées lorsque, leur
combinaison linéaire suit un sentier d'équilibre sans jamais séloigner pendant longtemps de sa
moyenne, méme si elles présentent des évolutions divergentes. Autrement dit, il existe une
évolution stable a long terme entre ces séries. Engle et Granger (1987), proposent de
déterminer les relations de cointégration existant dans un systeme par une méthode en deux
étapes. Dans une premiére étape, on régresse par les MCO les variables en niveau et on
regarde si le résidu de cette régression est stationnaire dans une seconde étape. Ceci dit, pour
le test de relation de cointégration entre processus intégrés d'ordre 1, on estime par les MCO
une régression statique de long terme entre les niveaux des variables et puis on applique les

tests de racine unité sur le résidu estimé3.
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» L’approche de Johansen (2001)

Johannsen en 1988 a proposé de tester directement dans le cadre d'un VAR en niveau les
relations de cointégration. Cette approche permet par la méhode de maximum de
vraisemblance, d'obtenir tous les vecteurs de cointégration contrairement a |'approche
d'Engel-Granger qui ne tient compte que d'une seule relation de cointégration, dans un cadre
multi varié. Et de ce fait, elle apparait plus intéressante lorsqu'on veut tester la cointégration

dans un systéme de plusieurs variables.

1. Estimation d’un modele VECM :

Le point de départ d un modéle VECM est un modéle
Xt=Al Xt-1 + A2 Xt-2 + & ——> VAR (2)
AXt=B A Xt-1+ OXt-1+ €& — - VECM
Avec: t=Al +A2-l.

B=-A2
| : I'identité de Xt-1

Letest de cointégration est fondé sur le rang de la matrice qui [ui-méme détermine le nombre
de relation de cointégration (relation de long terme). Johannsen propose un test fondé sur les
vecteurs propre. A partir des valeurs propres de la matrice on peut calculer une statistique
notée :  Atrace =-n Y ki=r+1 In (1-£i)

Avec £i : I’iéme valeur propre de la matrice (f)

£i : la niéme valeur propre de la matrice () ;
K : lenombredelavariable;

r: lerang delamatrice () ;

n : nombre d’' observations.

=
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Cette statistique suit une loi de Khi-deux tabulée par Johannsen.
Le test fonctionne de la maniére suivant :
Lerang delamatrice=0: r=0
On teste les deux hypothéses suivantes: HO : r =0
H1:r>0
Si I”hypothese de HOest refusée, on passe au test de (r=1)
Régle de décision :
Si Atrace> a la valeur critique de la table de Johannsen on rejette HO

Si Atrace< a la valeur critique on accepte HO, donc on peut estimer le modele VECM. Le rang
delamatricer=1:r=1:H0: r=1H1:r>1S I'hypothese HO n’ est pas accepté donc on passe
au test suivent(r=2), et ainsi de suite jusqu'ar=K-1.

=
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Section 03 : éude empirique; lecasdel’ Algérie (1980-2016)

Cette section est relative a la modélisation, |'objectif est de vérifier les différentes
relations qui existent entre le chdmage (variable endogene) ; I’indice de prix ala consommeation

et le produit intérieur brut réel par habitant (comme des variable exogene).

2.1. Présentation desvariables

Nous avons retenu dans notre éude les variables suivantes :
- Letaux du chdmage(TCHO) ;
- Letaux d’inflation (TINF) ;
- Indice des prix ala consommation (I1PC) ;
- Le produit intérieur brut réel par habitant (PIBH).

Donc les données utilise dans cette étude sont des données annuelles qui couvérent la
période 1980 a 2016.

2.2. L’analyse graphique des séries :
e Letaux dechbmage:
Figure N°09 : Evolution dela série annuelle du taux de chdmage de 1980 a 2016
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Source : réalisation personnelle a partir du logiciel Eviewsl0.
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La visuaise de la figure ci-dessus de cette série nous permette de marquer une tendance
légere a la hausse jusgu’a 1990, et continue la hausse jusgu’ arriver son maximum en 2015,

donc indiquent que, la série non stationnaire.

e Letauxdel'lPC

Figure N° 10 : Evolution dela sérieannuelle d’ 1 PC de 1980 a 2016.
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Sour ce : Elaboré a partir des donnéesde L’ ONS avec lelogiciel Eviews 10

Lavisualité de lafigure ci-dessus de série nous permet de marquer une tendance légere a
la hausse jusqu'a 1995, et continue la hausse jusqu’'a arrive son maximum en 2015, donc

indiquent que, la série non stationnaire.

FigureN°11 : Sériedetaux d’inflation pendant 1980 & 2016
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Sour ce : Elaboré par nous méme a partir des données de I’ ONS avec logiciel Eviews 10.
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L’ évolution de I'inflation a connu plusieurs fluctuations, elle enregistre des pics a la
hausse en 1989 avec un taux de 50 %, et15 % en 1992.Et a partir de |3, elle baisse jusqu'a 2007

.cette fluctuation indiquent que, la non stationnaire.

e Lasériedeproduit intérieur brut par habitant (PIBH) de 1980 a 2016

FigureN°12 : Evolution de PIBHR de 1980 a 2016
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Sour ce : Elaboré par nous méme apartir du logiciel Eviews 10

Larichesse créé au cours d’ une année dans un pays donné est mesurée par le .le PIB nominal
(ou aprix courants ou en valeur) est calculé avec les prix valables au cours de I’ année
considérée. Cette facon de mesurer fait croitre le PIB avec inflation, ce qui n’est pas

objectif :en effet si tous les prix doublent, le PIB double aussi ,alors que la production réelle,

mesuré en volume, reste exactement la méme.

La série de produit intérieur brut réel par habitant (PIBHR) a connu plusieurs fluctuation,
de 1980 32000 une tendance ala baisse puis de 2000 a 2013 une tendance a la hausse, aussi

une tendance ala baisse 2013 82015 (donc la série est non stationner).
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2.3. Analyse statistique:
2.3.1. Test d’auto corrélation et Box-Pierce:

Cetest est présenté sous formes des corrélogramme des différentes séries.

2.3.2Lessérieen logarithme de (PIBHR) :
Tableau N° 01 : corrélogramme de LOGPIBH

ite: 05/14/18 Time: 21:52
imple: 1980 2016
duded observations: 37

Autocorrelation Partial Correlation AC PAC Q-Stat  Prob
! ———1 LI — | 1 0861 0.861 29681 0.000
! — L s 2 0817 0297 57.229 0.000
! ————1 g 3 0730 -0.083 79871 0.000
! — g 4 0615 -0242 96.431 0.000
! — | L s 5 0.492 -0.209 107.35 0.000
! —1 g 6 0.364 -0.134 11352 0.000
! ] g o 7 0239 -0.059 116.27 0.000
1 @ ! = 8 0.151 0127 117.41 0.000
! ! L i 9 0.009 -0.187 117.42 0.000
LI = ! LI = B 10 -0.100 -0.165 117.95 0.000
' E5 ! g o 11 -0.189 -0.026 119.92 0.000
[ == ! ! ! 12 -0.274 0.008 12426 0.000
c__ ! L 13 -0.338 0.032 131.11 0.000
= 1 ! a 14 -0.368 0.100 139.62 0.000
= ! L = B 15 -0.374 0.102 148.77 0.000
— ! g 16 -0.372 -0.067 158.29 0.000

Sour ce : Etabli apartir des données par Eviews10
L’ observation du corrélogramme de la fonction d'auto corrélation (FAC), fait ressortir
que les coefficients d’ordre 1 a 6 sortant de I’intervalle de confidence c’est-dire qu'ils sont
significativement différent de zéro. On peut retenir que la sé&rie LOGPIBHR n'est pas
stationnaire. Egalement cette série n’ est pas caractériser par bruit blanc, en effet, pour un retard
p=>5, state=107.35 est supérieur salavaleur tabulée de khi deux (x;=11.07).
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2.3.3Lasérieenlogarithmede (TCHO) :
Tableau N°02 : corrélogramme deLTCHO

Date: 05/14/18 Time: 23:24
Sample: 1980 2016
Included observations: 37

Autocorrelation Partial Correlation AC PAC Q-Stat Prob

—— 0.940 0.940 35.383 0.000
0.873 -0.087 66.772 0.000
0.799 -0.085 93897 0.000
0.715 -0.133 116.26 0.000
0.623 -0.106 133.78 0.000
0.527 -0.084 146.71 0.000
0.424 -0.111 155.38 0.000
0.316 -0.114 160.34 0.000
0.215 -0.0089 162.72 0.000
10 0.118 -0.030 163.47 0.000
11 0.023 -0.069 16350 0.000
12 -0.045 0.149 163.61 0.000
13 -0.106 -0.032 164.29 0.000
14 -0.167 -0.078 166.04 0.000
15 -0.213 0.017 169.02 0.000
16 -0.248 -0.006 173.24 0.000

OfoAfdom
WOSNODEWN

I _?@HUUJH“W

””Hn-

Source : Etabli apartir des données par Eviews10
Par |’ étude du corrédlogramme de la série LOG TCHO, on constate que |’ auto-corrélation
d’ ordre 1 & 6 est différente de zéro. Ce qui caractéristiques d’ une série non stationnaire.de plus
la série n’est pas un bruit blanc car la valeur de stat=133.78 est supérieur a 11.07 pour un retard
de p=5.

2.34 Lasérieenlogarithmede (LIPC)
Tableau N°03 : corrélogramme de LIPC

Date: 05/14/18 Time: 23:45
Sample: 1980 2016
Included observations: 37

Autocorrelation Partial Correlation AC PAC Q-Stat Prob

0.929 0.929 34.585 0.000
0.856 -0.053 64.764 0.000
0.777 -0.077 90.392 0.000
0.693 -0.082 111.42 0.000
0.606 -0.071 128.00 0.000
0.520 -0.047 140.59 0.000
0.435 -0.046 14969 0.000
0.349 -0.063 155.76 0.000
0.263 -0.069 159.31 0.000
10 0.177 -0.064 16098 0.000
11 0.095 -0.044 161.48 0.000
12 0.020 -0.018 161.51 0.000
13 -0.044 0.001 161.62 0.000
14 -0.102 -0.025 162.28 0.000
15 -0.150 0.002 163.75 0.000
16 -0.187 0.005 166.15 0.000

WONOMEWN=

‘"“MUHHUUHW

e

Source : Etabli apartir des données par Eviews 10.
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De I’analyse de corrélogramme de la série LOGIPC, on constate que les premiers termes
de la fonction d’auto-corrélation sont significatifs, ce qui laisse affirmer que la série est non
stationnaire. D’autre part, pour un retard p=5, la statistique ¢ stat=128 est supérieur a la valeur
tabulée de khi-deux (x;=11.07), ce qui permet d'écarter la nullite des coefficients du

corrélogramme.

2.3.5Lasérieen logarithmede (INF)
Tableau N°04: corrélogramme de LINF

Date: 05/15/18 Time: 18:40
Sample: 1980 2016
Included observations: 37

Autocorrelation Partial Correlation AC PAC Q-Stat Prob

0.682 0.682 18.660 0.000
0.552 0.162 31.224 0.000
0.404 -0.042 38.153 0.000
0.178 -0.249 39540 0.000
0.100 0.038 39.988 0.000
-0.045 -0.117 40.081 0.000
-0.211 -0.214 42215 0.000
-0.259 -0.033 45550 0.000
-0.267 0.098 49.225 0.000
10 -0.280 -0.044 53.424 0.000
11 -0.198 0.047 55.603 0.000
12 -0.126 0.078 56.522 0.000
12 -0.100 -0.059 57.128 0.000
14 -0.087 -0.179 57.601 0.000
15 -0.039 0.040 57.699 0.000
16 0.009 0.096 57.704 0.000

e _0_

WONONEWN
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Sour ce :Etabli a partir les données par Eviewsl0.

Del’analyse du corrélogramme de la série LOGINF, on constate que les premiers termes
delafonction d auto corréation sont significatifs, ce que laisse affirme que la série et non
stationnaire. D’autre part, pour un retard p=5, la statistique @stat=39.98 est supérieur a la valeur
tabulée de khi-deux (x;=11.07).Ce qui permet d' écarter lanullité des coefficients du

corrélogramme.

2.4 Test de stationnarité
Pour vérifier |e teste de stationnarité des séries on teste laracine unitaire avec le teste de
Dickey-Fuller augmente, laregle de décision est la suivante :
HO : il existe une racine unitaire ; p=1
HI : Absence de racine unitaire ; ¢<I

Si lavaleur d’ ADF est inférieure alavaleur critique, on accepte H1.

&



Chapitre III : évolution et analyse économétrique de la relation
inflation-ch6mage en Algérie de 1980-2016

Si lavaeur d’ ADF est supérieure alavaleur critique, on accepte HO.

« Estimation du modéle 3

Tableau N°05 : Test dela significativité de la tendance

Test DF augmenté
Série Modele Vaeur
T-statistique critique
LPIBH 3 1,88 2,79
LINF 3 -1.45 2,79
LTCHO 3 -0.76 2,79
LIPC 3 -1,44 2,79

Sour ce : Etabli par nous-mémes par lelogiciel Eviews 10.

L’ estimation du modéle [3], montre que les statistiques estimées de la tendance sont
inferieur a les valeurs critiques 2.79 lue dans la tables de student au seuil de 5 %. Donc on

rejette I’ hypothése de significativité de la tendance.

« Estimation du modéle 2

Tableau N°06 : Test de significativité de la constante

Test DF augmenté
Série Modele Vaeur
T-statistique critique
LPIBH 2 -0,2 254
LINF 2 2.19 254
LTCHO 2 2,94 2,54
LIPC 2 2,96 2,54

Sour ce : Etabli par nous-mémes par le logiciel Eviewsl0.

Pour les séries PIBHR, LINF, LTCHO, on constate que la constant est significative
puisgue la t-statistique est inférieur alavaleur critique 2.54 lue dans la table du student au seuil
5%, et par conséquent on accepte | hypothese de significativité de la constant. Pour la série de
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PIBHR on remarque que la constant est significative différent de zéro puisque la statistique
estime correspondante 2.96 est supérieur a la valeur critique lue dans la table de Dickey et

Fuller u seuil 5%.

Tableau N° 07 : test delaracine unitaire

Valeurs/Séries LPIBHR | LIPC
Statistique
-5,40
ADF -8,71
En premiere Les
différenciation valeurs
N -1.95
critiques
(5%) -2,94
Ordre d'intégration 1 1

Sour ce : Etabli par nous-mémes par lelogiciel Eviews 10.

Les résultats d' Estimation pour les séries différenciées En effet la statistigue de DF
associés inférieur a la valeur de la table de DF au seuil de 5%. On accepte I’ hypothese H1 :
<1, dors la série PIBHR est stationnaire. Elle est intégrée d'ordre 1 (une seule
différenciation permet de rendre la série stationnaire).
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+ Estimation du modéle 1
Tableau N°08 : Test delaracine unitaire

Vaeurs/Séries LTCH LINF
Statistique
1,72
ADF -1.29
) Les
En niveau
valeurs
. -1,95
critiques
(5%) -1,95
Statistique
-3,79
ADF -8.63
En premiere Les
différenciation valeurs
. -1,95
critiques
(5%) -1,95
Ordre d’intégration 1 1

Source : Etabli par nous-mémes par le logiciel Eviewsl10.

Letest de stationnarité est donc effectué a base du modéle (1), la statistique ADF calculée
est supérieur alatable ADF au seuil de 5%, la série est non stationnaire. La meilleure méthode
de la stationnarisation est celle de la différenciation. En effet la statistigue de DF associés
inférieur alavaleur de latable de DF au seuil de 5%. On accepte | hypothése H1 : @<1, aors)
est stationnaire. Elle est intégrée d’ ordre 1.

2.5 Application du Modele VAR

La premiére étape de notre démarche consiste a déterminer le nombre de retards de la
représentation VAR.

Le choix du nombre de retards a retenir dans le modéle a une importance particuliere
puisque, dune part, ce dernier influence les résultats des estimations et, dautre part,
Préalablement al’ estimation du modele, il faut déterminer le nombre de retard optimal.

Le VAR optimal est celui qui minimise les criteres d’ informations d’ AKAIKE et
SCHARTZ.
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L es résultats obtenus sont résumés dans le tableau suivant :

Tableau N°09 : Résultats des différents modées

Nombre de retard
(P 1 2 3 4
AlC 3.04 3.59 4.02 4.78
SC 3.93 5.20 6.38 7.90

Source : Etabli apartir des données par Eviewsl10.

On va prendre le nombre de retard qui minimise les deux critéres de AIC et SC, aors
p=1.donc on a un VAR 1. Cependant nous remarquons qu un grand nombre des coefficients
associes aux termes retardes ne sont pas significativement différents de Opuisque la valeur

absolue, alavaleur critique lue dans latable de student au seuil 5%.
2.5.1 Estimation d’un modele VAR (1)

L’ estimation se fera a I’aide d'un modele VAR (1) il et s'appuie sur la méthode des

moindre carrée ordinaire (MCO) dont |es résultats sont présentés dans le tableau ci-dessus :

Tableau N°10 : I’estimation de model VAR(1).

vector Autoregression estumates

Date: 05/27/18 Time: 1729

Sample (adjusted). 1982 2016

Included observations: 35 after adjustments
Standard errors in ( ) & t-statistics in [ ]

D(LPIBHR) D(LTCHO) D(LTINF) D(LIPC)

D(LPIBHR(-1)) -0.187024 0.039684 1.019494 1.886788
(0.29214) (0.29689) (1.51338) (1.892570)

[-0.64019] [0.123367] [0.67365] [0.97979]

D(LTCHO(-1)) -0.171430 0.395916 0.860347 2526812
(0.23651) (0.24035) (1.22520) (1.55900)

[-0.72483] [ 1.64722] [0.70221] [1.62079]
D(LTINF(-1)) 0.018825 0.004075 -0.359493 -0.285030
(0.03266) (0.03319) (0.16921) (0.21531)

[0.57633] [0.12276] [-2.12457] [-1.32383]
D(LIPC(-1)) -0.067276 0.021089 -0.015122 -0.496513
(0.02669) (0.02712) (0.13825) (0.17592)

[2.52081] [0.77755] [-0.10938] [-2.82237]
C 0.045891 0.050403 -0.140247 -0.402742
(0.03602) (0.03661) (0.18660) (0.23743)

[ 1.27404] [1.37693] [-0.75161] [-1.69624]

Source : Etabli apartir des données par Eviewsl0.
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L’ observation des résultats d' estimation VAR d ordre 1, montre que tous les coefficients
sont non significatifs, car les statistiques de Student associées sont inférieures ala statistique
Tabulée au seuil de 5%. Cependant, dans I’ estimation de modéle VAR, I’ éguation de TCHO
représentée ci-dessous indique que les coefficients de toutes les variables sont d’un point de
vue statistique sont non significatifs. Le coefficient de détermination R2 de cette équation est
de 26% donc la qualité d’ gjustement n'est pas bonne. Cette équation montre que le TCHO

dépend négativement de son taux passe, donc ce dernier vaavoir une tendance a la baisse.
D (TCHO=-0.18D (LPIBHR)-0.17D (LTCHO) +0.01D (LTINF)-0.66D (LIPC) +0.04
2.5.2 Test de causalité de GRANGER

L'anayse de la causdité va nous permettre de savoir quelle sont les influences
statistiquement significatives entre le taux de chémage et ses différents déterminants, ains

gu’ entre les différentes variables du modéle.

Tableau N°11: Test de causalité de GRANGER

Pairwise Granger Causality Tests
Date: 05/27/18 Time: 17:13
Sample: 1980 2016

Lags: 1

Null Hypothesis: Obs F-Statistic Prob.
D(LTCHO) does not Granger Cause D(LPIBHR) 35 2.80909 0.1035
D(LPIBHR) does not Granger Cause D(LTCHO) 0.26216 0.6122
D(LTINF) does not Granger Cause D(LPIBHR) 35 0.13981 0.7109
D(LPIBHR) does not Granger Cause D(LTINF) 0.09191 0.7637
D(LIPC) does not Granger Cause D(LPIBHR) 35 908186 0.0050
D(LPIBHR) does not Granger Cause D(LIPC) 0.00262 0.9595
D(LTINF) does not Granger Cause D(LTCHO) 35 0.01739 0.8959
D(LTCHO) does not Granger Cause D(LTINF) 0.11771 0.7338
D(LIPC) does not Granger Cause D(LTCHO) 35 0.92002 0.3447
D(LTCHO) does not Granger Cause D(LIPC) 1.45518 0.2365
D(LIPC) does not Granger Cause D(LTINF) 35 0.05614 0.8142

D(LTINF) does not Granger Cause D(LIPC) 1.92775 0.1746

Source : résultats obtenus a partir des données par Eviewsl0.
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D’ apres les résultats obtenus par le test de Granger effectué indiquent qu’il n’existe pas
de relation de causalité entre les variables car toutes les probabilités associées sont supérieures
au Seuil statistique de 5%, sauf entre D(LIPC) et (DLPIBHR) on constate qu’il ya une causalité
unidirectionnelle car la probabilité (0.005) est inférieure a 0.05.

2.5.3 Test de cointégration

Dans I’analyse unie-variée, on a trouvé que les séries étudiées ne sont pas stationnaires
stochastique ment et que les différenciées suffisait a les rendre stationnaires. Cette opération de
différenciation ne permet pas d' étudier les relations entre les niveaux des variables et masque
aors les propriétés de long terme des séries (cointégration). Pour cela on va utiliser un modéle
lié directement alathéorie de cointégration : les modéeles a correction d’ erreur (VECM) et cela
avec des séries non stationnaires. Avant d’ estimer VECM, il est nécessaire de tester |a présence

d une relation de cointégration. Pour cela, on utilise le test de latrace.

Letableau N°12 : reporte les résultats de test de cointégration de latrace :

FOLG. WL 1V 1S, & 1.7y

iample (adjusted): 1983 2016

1cluded observations: 34 after adjustments
tend assumption: Linear deterministic trend
eries: D(LPIBHR) D(LTCHO) D(LTINF) D(LIPC)
ags interval (in first differences). 1to 1

Inrestricted Cointegration Rank Test (Trace)

Hypothesized Trace 0.05
No. of CE(s) Eigenvalue Statistic Critical Value Prob.**
None * 0.641253 87.80359 47 85613 0.0000
Atmost1* 0.538843 52.94888 29.79707 0.0000
Atmost2* 0.416181 26.63228 15.49471 0.0007
Atmost3* 0.217403 8.334691 3.841466 0.0039

Source : Etabli apartir des données par Eviewsl0.
D’ apres ce test on remargue que la statistique de trace supérieur alavaleur critique au seuil
5% (87.80>47.85,). Donc il existe quatre relations de cointégration. un modéle a correction
d’ erreur peut étre alors estimes.

)
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2.6 Estimation du modéele a correction d’erreur (VECM)
Tableau N°13: suivant représente I'estimation du modele vectorielle a correction
d erreur (VECM) pour la variation du taux de chémage en Algérie:

Error Correction: D(LTCHO,2)
CointEq1 0.006062 ; ; : :
021905 Cointegrating Eq; CointEq1
[-0.02854]
D(LTCHO(-1)) 1.000000
D(LTCHO(-1).2) -0.372509
(0.27557)
[-1.35176] D(LTINF(-1)) (0000?445283;:‘;
D(LTINF(-1),2) -0.004007 [-1‘61?81]
(0.02616) .
[-0.15318]
D(LIPC(-1)) -0.286433
D(LIPC(-1).2) 0.017471 (0.03852)
(0.03715
(0.47033] [-7.43689)
D(LPIBHR(-1).2) -0.017649 D(LP'BHR(‘1)) 1.266847
(0.30567)
[-0.05774] [(ggégg;]}
c -0.001274 '
(0.029786)
[-0.04281] C -0.145470

Source : Etabli apartir des données par Eviewsl0.

I nter prétation économique du modéele:

La présentation VECM du modéle estimé comme suit :

D(LTCHO)=-0.06D(LTCHO)-0.07D (LTINF (-1)) -0.28D (LIPC (-1)) +1.26D (LIPC (-1) -
0.14) (-0.37D (LTCHO (-1)) -0.04D(LTINF) (-1) +0.01D (LIPC-1)) -0.0016

Le tableau de I’estimation du modele VECM nous montre que le signe du coefficient
d gjustement est négatif et significatif celarépond al’ une des conditions des modele VECM .l
n'existe pas alors un mécanisme a correction d’erreur, a long terme n’existe pas la force de
rappel p=-0.02 donc le modéle non significatif.

Les résultats d’ estimation de larelation de long terme montrent que les deux variables

D(LIPC) et D(LPIBHR) sont de point de vue statistique et économique significatives
puisque la t-statistique est supérieur a1.96 au seuil 5%.
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Lavalidation du model VECM :

Letest devalidation cefait a partir de plusieurs tests sur les résidus a savoir :

Test d'auto-corréation des erreurs (test de corrélation des erreurs).

Tableau N°14 : test de validation du model VECM.

VAR Residual Serial Correlation LM Test
Date: 05/28/18 Time: 17:03

Sample: 1980 2016
Included observations: 35

Null hypothesis: No serial correlation at |

Lag LRE* stat df Prob.
1 9.132967 16 0.9078
2 15.42329 16 0.4939
3 12.67013 16 0.6967
4 10.92620 16  0.8140
5 26.72379 16 0.0447
6 25.097086 16  0.0681
7 17.72789 16 0.3401
8 9.317216 16 0.8998
9 16.91273 16 0.3913
10 9.813213 16  0.8762
1 21.17694 16 0.1718
12 11.91671 16 0.7497

Sour ce : Etabli a partir des données par Eviews10.

On constat que la probabilité, pour un nombre de retard égale a 1, est supérieure a 0.05. Ces

résidus ne sont pas auto-corrélés. L’ hypothese d’ autocréation des résidus est donc veérifiée.

2.7 Test d’héthérocédasticité

Letest White consiste a vérifier les deux hypotheses suivantes :

Ho : I’ homoscédasticité
H1: I" hétéroscédasticité

&
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Le résultat du test d' hétéroscédasticité des résidus sont les suivant :

-Tableau N°15: Test d'héthérocédasticité

VAR Residual Heteroskedasticity Tests (Levels and Squares)
Date: 05/28/18 Time: 17:15

Sample: 1980 2016

Included observations: 35

Jointtest
Chi-sq df Prob.
85.68720 80 0.3114

Source : résultats obtenus a partir de logiciel Eviews 10.

Le test indiqgue que la probabilité associé (0.3>a 0.05) donc, | hypothése

d’homocédasticité est vérifiées résidus de |’ estimation sont stationnaire.
Conclusion

Dans ce chapitre, nous avons principaement propose |'étude de la relation entre le
chdmage et I’inflation dont les choix des variables sont : e chdmage comme variable endogene
et I'inflation et le produit intérieur brut par habitant comme des variables exogenes.

On a utilisé I’ approche (VAR). Apres avoir procéder a la stationnarisation des différentes
séries, dans un premier temps, on a estimé un modele VAR avec quatre variables pour éudier
la relation avec le chémage, les résultats indiquent que tous les variables sont integres d’ ordre
lles différent résultat de test de GRANGER a constate qu'il existe une causaité
unidirectionnelle entre IPC et PIBHR.

Ensuite le test de cointégration de JOHANNSON a constaté qu'il existe trois relations de
cointégration justifie I’ adaptation d’ un modele vecteur a correction d’ erreur.

En fin quant en a estimes le modele VECM, en cours nous avons procede au test d auto-
corrélation des résidus, et le test d’ hétéroscédacite indique que les résidus sont homoscédacique

donc notre modéle est valide.
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Conclusion générale

Le probléme de la relation entre I'inflation et e chémage constitue depuis longtemps
un des principaux sujets de recherches et de controverses en macroéconomie. Philips a
proposé une courbe qui montre que généralement. un niveau dinflation élevé est associé a un
chémage faible et que, inversement, un chémage élevé est associé a une inflation faible. C' est
sur cette relation que les nouveaux débats se sont focalisés. Cette derniére semble devenir
instable avec le temps. Dans les années 80, la montée de I’inflation et du chémage, semble
toucher d’ une maniere forte cette relation si robuste. Le but de cet article était de déterminer
la forme de cette courbe en Algérie tout en tentant de cerner les variables qui agissent sur le
chémage.
Notre étude vise donc a déterminer la relation existante entre le chémage et I'inflation en
Algérie durant la période alant de 1980 &42016.

A I’issue de notre étude, on a constaté, |’ existence d’ une relation positive along terme
entre I'inflation et le chémage issue de la courbe de Phillips et que I’ économie Algérienne est
une économie rentiere basée sur les hydrocarbures. Le manque de croissance et de
productivité peut expliquer la nature de cette courbe.

Dans notre étude économétrique baseée sur la modélisation vectorielle, il éait important
pour nous de vérifier cette relation en Algérie, ains que de déterminer les relations de
cointégration de long terme qui existent entre le chdmage et I'inflation. Le test de
cointégration de Johannsen a indique I’ existence d’ une relation de cointégration ce qui nous a
permis d estimer un modele VECM qui nous a indiqué qu'il existait trois relations de
coitégration.

Ensuit les résultats obtenus par le test de Granger indiquent qu’il n’existe pas de relation
de causalité entre les variables car toutes les probabilités associées sont supérieures au Seuil
statistique de 5%, sauf entre I’indice des prix a la consommation et |e produit intérieur brut
par habitant réel, On a constaté qu’il ya une causalité unidirectionnelle.

Nous pouvons conclure que le chdmage affectait sur | inflation d’ une maniére directe en

Algérie.

Enfin; a I’aide d’un modele économétrique (VECM) nous avons examiné la relation
existante entre le chdmage et I'inflation ,mesurée par la variation de I'indice des prix a la
consommation sur la période alant de 1980 a 2016.0Outre le taux de chdmage et le taux de

I'inflation, nous avons considéré aussi une autre variable explicative représentée par la

%
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croissance économique (PIBHR) .Les résultats d estimation montrent que I’indice des prix a
la consommation avait un effet négatif a long terme sur le chdmage en Algérie ,ainsi que la
faculté de réponse du chGmage a une variation du produit intérieur brut réel par habitant et
d’ une élasticité positive. Les résultats obtenus confirment la théorie de la relation inflation-

chémage d’ A.W.Philips donc I” hypothése est confirmé.

Au terme de ce travail, nous pouvons dire que pour baisser le chémage il faut accepter une
inflation élevée et vice versa, donc il existe deux alternatives dans la politique monétaire :

favoriser un chémage bas ou une inflation faible, les deux étant antagonistes.

&
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ANNEXE 1 : test de stationnarité sur les séries en niveau

SériedeLIPC

Null Hypothesis: LIPC has a unit root
Exogenous: Constant, Linear Trend

Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=0)

Augmented Dickey-Fuller test statistic

Test critical values:

*MacKinnon (1996) one-sided p-values._

Augmented Dickey-Fuller Test Egquation
Dependent Variable: DLIPC)

Method: Least Squares

Date: OS5/27/18 Time: 16:16
Sample (adjusted): 1981 2016
Inciluded observations: 36 after adjustments

Variable

LIiPC(C-1)
C

@TREND(C19807)

t-Statistic Prob.™
-3.597940 0.0441
126 level -4.234972
596 level -3.540328
10%6 level -3.202445
Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
-0.651141 0180976 -2.597940 0.0070
1.963992 0.602004 3.262424 0.0026
-0.021791 0.015068 -1.446219 0.1575

R-sqguared

Adjusted R-squared
S.E. of regression
Sum squared resid
Log likelihood

F-statistic

0. 289948
0.246915
0.919453
27.89797
-46 49242
6.737735

Mean dependent var
S.D. dependent var
Akaike info criterion
Schwarz criterion
Hannan-Quinn criter.
Durbin-VWatson stat

-0.084971
1.059515
2.749579
2881539
2. 795636
1.965185

Prob(F-statistic) 0.003518

SériedeLPIBHR

Null Hypothesis: LPIBHR has 3 unit root
Exogenous: Constant, Linear Trend

Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=10)

t-Statistic Prob.™
:J\ugmented Dickey-Fuller test statistic -0.924820 09419
Test critical values: 196 level -4 234972
5% level -3.540328
1096 level -3 202445
"MacKinnon (1996) one-sided p-values.
ABugmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent vVariable: D(LPIBHR)
Method: Least Squares
Date: O5/30/18 Time: 16:48
Sample (adjusted): 1981 2016
Inciuded observations: 26 after adjustments =
Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
LPIBHR(-1) -D. 072492 0. 0783285 -0.924820 O.3618
L == 0.4932104 0.5281601 o.s847839 0. 2026
E2TRENDCI980™) 0.005957 0. 003165 1.882044a 0.06587

0.098974
0O 044366
0.155975S
o.802834
17.37447
1.812a452
0.1 791320

R-sgquared
Adjusted R-sguared
S E. ofregression
Sum squared resid
Log likelihooa
F-statistic

Mean dependent var
S D. dependent var
Akaike info criterion
Schwarz criterion
Hannan-Quinn criter.
Durbin-VWatson stat

0.03a4518
0.159555
-0. 798582
-0.666622
-0. 752524
20012170

Prob(F-statistic)



LasérieLTINF

Null Hypothesis: LTINF has a unitroot

Exogenous: Constant, Linear Trend

Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=0)

t-Statistic Prob.™
Augmented Dickey-Fuller test statistic -2.996357 0.1471
Test critical values: 196 level -3 234972
5% level -3.540328
10%6 level -3 202445
*MacKinnon (1996) one-sided p-values.
Augmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: D(LTINF)
Method: Least Squares
Date: O5/27/18 Time: 16:55
Sample (adjusted): 1981 2016
Included observations: 36 after adjustments
Variable Coeflicient Std. Error t-Statistic Prob.
LTINF(-1) -0.426972 0.142497 -2 996357 0.0052
C 1.109392 0.447460 2.4793132 0.0184
@TRENDC19807) -0.018805 0.012936 -1.453646 0.1555

0.213887
0.166244
0.708159
16.54914
-37.09247

R-squared
Adjusted R-squared
S E. of regression
Sum squared resid
L og likelihood

Mean dependent var
S.D. dependent var
Akaike info criterion
Schwarz criterion
Hannan-Quinn criter.

-0.0251748

0. 775553
2227359
2.359319
2273417

F-statistic 4. 489359 Durbin-Watson stat 2216930
Prob(F-statistic) 0.018858
LasérieLTCHO
MNull Hypothesis: LTCHO has a unitroot
Exogenous: Constant, Linear Trend
Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=0)
t-Statistic Prob.™
Augmented Dickey-Fuller test statistic -0.123999 0.9924
Test critical values: 1%6 level -4.234972
5% level -3.540328
1026 level -2.202445
ﬁ"Mar_:Kinnon (1996) one-sided p-values.
Augmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: D(LTCHO)
Method: Least Squares
Date: OS5/27/718 Time: 16:17
Sample (adjusted): 1981 2016
Included observations: 26 after adjustments
Variable Coeflicient Sta. Error -Statistic FProb.
LTCHO(-1) -0.006132 0.049449 -0.123999 0.9021
C 0.182961 0.087438 2. 092464 0.0442
@TREND(C19807) -0.004257 0.005598 -0.760429 0.4524
zR-squared 0.113376 Mean dependent var 0.083738
Adjusted R-squared 0.059641 S.D. dependent var 0.153136
S.E. of regression 0.148500 Akaike info criterion -0.896813
Sum squared resid 0.727721 Schwarz criterion -0.764853
Log likelihood 19.14263 Hannan-Quinn criter. -0.850755

F-statistic
Prob(F-statistic)

2. 109908
0137311

Durbin-Watson stat

1.3664322




Annexe 02 : Test dela stationnarité sur la série en différence 1%°

Série D(L PIBH)

Null Hypothesis: D(LFPIBHR) has a unit root
Exogenous: None
Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=0)

t—-Statistic Prob.™
gmented Dickey-Fuller test statistic -5. 407399 0.0000
Test critical values: 126 level -2.632688
526 level -1.950687
1026 level -1.611059
*"MacKinnon (1996) one-sided p-values.
Augmented Dickey-Fuller Test Egquation
Dependent Variable: D(LFPIEHR . 2)
Method: Least Squares
Date: O5/27/18 Time: 16:20
Sample (adjusted): 1982 2016
Included observations: 35 after adjustments
Variable Coeflficient Stad. Error t-Statistic Prob.
D((LPIBHR(-1)) -1.161101 0.21472S -5. 4073299 0.0000

R-squared
Adjusted R-squared
S E. of regression
Sum sqgquared resid
Log likelihood
Durbin-Watson stat

0.459381
0.459381
0.164359
O918a474a
14.043298
1.653972

Schwarz criterion

Mean dependent var
S.D. dependent var
Akaike info criterion

Hannan-Quinn criter.

0.016416
0.223536
-0.7453270
-0. 700932
-0. 73200320

Série D(LIPC)

Null Hypothesis: D(LIPC) has a unit root
Exogenous: Constant
Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=0)

t-Statistic Prob.™
Aungmented Dickey-Fuller test statistic -B. 712128 oO_0000
Test critical values: 196 level -2.622900
5% level -2.948404
10%6 level -2 612874
*MacKinnon (1996) one-sided p-values.
Sugmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: D(LIPC,2)
Method: Least Squares
Date: OS/27/18 Time: 1617
Sample (adjusted): 19282 2016
Inciluded cobservations: 35 after adjustments
Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
DLIPCC-1)») -1. 409937 0151836 -8. 712128 0.0000
L o -0.133904 0. 169801 -0. 788592 0. 43260

R-squared

Aadjusted R-squared
S E. of regression
Sum sqguared resid
Log likelihood

F-statistic

Prob(F-statistic)

0.696973
0.687790
0. 998371
32.89260
-48. 57609
75 90117
0. 000000

Mean dependent var
S.D. dependent var
Akaike info criterion
Schwarz criterion
Hannan-Quinn criter.
Durbin-VWatson stat

0.0320008
1. 786771
2.890062
2978939
2.920743
2. 181035




Lasérie D(LTINF)

Null Hypothesis: D(LTINF) has a unit root
Exogenous: None
Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=0)

t-Statistic Prob.*

Augmented Dickey-Fuller test statistic -8.632220 0.0000
Test critical values: 1% level -2.632688

5% level -1.950687

10%6 level -1.611059
*MacKinnon (1996) one-sided p-values. *
Augmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: D(LTINF . 2)
Method: Least Squares
Date: 05/27/18 Time: 16:56
Sample (adjusted): 1982 2016
Included observations: 35 after adjustments

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
D(LTINF(-1)) -1.370047 0.158713 -8.632220 0.0000

R-squared 0.686615 Mean dependentvar -0.018498
Adjusted R-squared 0.686615 S.D. dependentvar 1.300082
S.E. of regression 0.727797 Akaike info criterion 2.230566
Sum squared resid 18.00940 Schwarz criterion 2275004
Log likelihood -38.03490 Hannan-Quinn criter. 2.245906
Durbin-Watson stat 2.008482

Lasé&rieD(LTCHO)

Null Hypothesis: D((LTCHO) has 3 unit root
Exogenous: Constant
Lag Length: O (Automatic - based on SIC, maxiag=0)

t-Statistic Prob.™
Augmented Dickey-Fuller test statistic =2 . FTO22>50 0. 0067
Test critical values: 196 level -=2.622900
526 level -2 9484204
1026 level -Z2.612874
TMacKinnon (1996) one-sided pvalues.
Aauwgmented Dickey-Fuller Test Equation
Dependent Variable: DLTCHO . 2)
Method: Least Squares
DCate: OS/27/18 Time: 16:18
Sample (adjusted): 1982 2016
Inciuded observations: 35 after adjustrments
Variable Coeflicient Sta. Error t—-Statistic Probb.
D(LTCHOG-1)Y) -0.611230 0161179 -2 792250 0.0006
L= O . 0429228 o.0ozZ2s822a 1. 724212 0. 0904
R-sguared O.203521 Mean dependent var -0.0032500
Adiusted R-sguared o0o.282415 S D dependent var oI T7FTIS32
S.E. of regression 0.145305 Akaike info criterion -0.964518
Surm sguared resid O 5965747 Schwar=z criterion -0 875641
Log likelihood 18.879206 Hannmnan-CQuinmn criter. -0.933838
F-statistic 12 38116 Durbin-VWatson stat 2059189
FProb(F-statistic) 0. 000503




Annexe 03 : nombrederetards du modde VAR

Vector Autoregression Estimates

Date: 05/27/18 Time: 17:05

Sample (adjusted): 1982 2016

Included observations: 35 after adjustments

Standard errors in () & t-statistics in [ ]

VAR(L)

D(LPIBHR) D(LTCHO) D(LTINF) D(LIPC)
D(LPIBHR(-1)) -0.187024 0.039684 1.019494 1.886788
(0.29214) (0.29689) (1.51338) (1.92570)
[-0.64019] [0.13367] [0.67365] [0.97979]
D(LTCHO(-1)) -0.171430 0.2395916 0.860347 2526812
(0.23651) (0.24035) (1.22520) (1.55900)
[-0.72483] [ 1.64722] [ 0.70221] [ 1.62079]
DLTINF(-1)) 0.018825 0.004075 -0.359493 -0.285030
(0.032686) (0.03319) (0.16921) (0.21531)
[0.57633] [0.12276] [2.12457] [-1.32383]
D(LIPC(-1)) -0.067276 0.021089 -0.015122 -0.496513
(0.02669) (0.02712) (0.13825) (0.17592)
[-2.52081] [0.77755] [-0.10938] [-2.82237]
0.045891 0.050403 -0.140247 -0.402742
(0.03602) (0.03661) (0.18660) (0.23743)
[ 1.27404] [ 1.37693] [-0.75161] [-1.69624]
R-squared 0.264406 0.174428 0.156265 0.275435
Adj. R-squared 0.166327 0.064352 0.043767 0.178826
Sum sq. resids 0.655153 0.676626 17.58159 28 46671
S.E. equation 0.147778 0.150181 0.765541 0.974110
F-statistic 2.695848 1.584613 1.389048 2.851034
Log likelihood 19.95626 19.39188 -37.61417 -46.04713
Akaike AIC -0.854643 -0.822393 2.435096 2.916979
Schwarz SC -0.632451 -0.600201 2657288 3.139171
Mean dependent 0.035065 0.082765 -0.038182 -0.086247
S.D. dependent 0.161850 0.155259 0.782865 1.074955
————————————————————————————————————
Determinant resid covariance (dof adj.) 0.000145
Determinant resid covariance 7.85E-05
Log likelihood -33.23742
Akaike information criterion 3.042138
Schwarz criterion 3.930909
Number of coefficients 20




VAR(2)

Vector Autoregression Estimates

Date: O5S/27/18 Time: 16:02

Sample (adjusted): 1983 2016

Included observations: 34 after adjustments

Standard errors in ( ) & t-statistics in [ ]

D(LPIBHR)

DILTCHO)

DLTINF)

D{LIFPC)

D(LFPIBHR(-1))

D(LPIBHR(-2))

D(LTCHOC-1))

DLTCHO-2))

D(LTINF(-1))

D(LTINF(-2))

DLIPC(-1))

D(LIPC{-2))

-0.175772
(0.32645)
[-0.52244]

-0.130317
(0.36906)
-0.353210]

-0.159695
(0.29519)
[-0.54099]

-0.085313
(0.31059)
[-0.27468]

0.024739
(0.03913)
[0.63229]

0.006915
(0.04055)
[0.17053]

-0.065667
(0.033245)
[-1.96315]

-0.001926
(0.03741)
[-O0.05149)]

0.0719290
(0.33459)
[ 0.05795]

-0.173873
(0O.36703)
r0.a7373)

0.2382041
(0.29356)
[ 1.30141]

-0. 024444
(0.320888)
-0.11151})

0.015334
(0.032891)
[ 0.392408]

0021186
(0. 04033)
[ 0.52536]

0.017476
(0.03327)
[ 0.52535]

-0.027503
(0.03720)
[-0.73936]

1.609532
(1.67229)
[ 0. 96247]

-1.394090
(1.832442)
[FO0.75996]

1.463930
(1.46722)
[ 0.99776]

-1.651216
(1.54378)
[-1.06959]

-0.350158
(0.19447)
[-1.80054]

-0.101181
(0.20156)
-0.50199]

0.012258
(0. 16626)
[0.07373]

0129323
(0.18592)
[ 0.69558]

1.915877
(1.95875)
[O.97811]

2.857699
(2.14865)
[ 1.23000]

3.063641
(1. 71856)
[ 1.78268]

1678772
(1.80823)
[0O.92840]

-0.349818
(0.22779)
-1.53573]

-0.014687
(0.23608)
[F0.06221]

-0.691585
(0.12474)
[2.55131]

-0.528456
(0O 21777)
-2.42667]

& 0.057708 0.061356 0.000247 -0.722198

(0.05027) (0.04999) (0.24985) (0.29265)
[ 1.14804] [ 1.22737] [ 0.00099] [-2.46780]

R-squared 0.269718 0.216665 0.207727 0.435970

Adj. R-squared 0.036028 -0.034003 -0.045800 0.255481

Sum sq. resids 0.648755 0.641614 16.02779 21.98917

S.E. equation 0.161091 0.160202 0.800694 0.937852

F-statistic 1.154169 0.864352 0.819348 2.415487

Log likelihood 19.06012 19.24827 -35.45929 -40.83513

Akaike AIC -0.591772 -0.602840 2.615252 2.931478

Schwarz SC -0.187735 -0.198803 3.019289 3.335515

Mean dependent 0.036450 0.083416 -0.015584 -0.102182

S.D. dependent 0.164073 0.157546 0.782965 1.086917

Determinant resid covariance (dof adj.) 0.000176

Determinant resid covariance 5.13E-05

Log likelihood -25.06817 .

Akaike information criterion 3.592245

Schwarz criterion 5.208392

Number of coefficients 36




Vector Autoregression Estimates

Date: 06/04/18 Time: 22:45

Sample (adjusted): 1984 2016

Included observations: 32 after adjustments
Standard errors in ( ) & t-statistics in [ ]

VAR(3)

DLFIBHR) DILTCHO) DLTINF) DUIrPCcC)
DLPIBHR(-1)) -0.015504 -0.054338 0.501606 2788420
{(0O.27386) (0. 232675) (1.99262) (2.32762)
[-0.04747] [F0.16136] [0.25173]) [1.79797]

D{LPIBHR{-2)) 0.112657
(0.38853)
[ 0.28996]

DLPIBHR(-3)) 0.191815
(0.40755)
[0 27065]

DILTCHO-1)) 0.002471
(D.32540)
{ 0.00759]

DILTCHO(-2)) 0.217526
(0.34955)
[D.62221]

D(LTCHO(-3)) -0.275915
(D.33254)
[-0o.82972]

D(LTINF{-1)) 0.016289
(0.04112)
[D.29611]

D(LTINF(-2)) -0.0199242
(0.04634)
-0.43037]

-0. 424005
(0.24996)
-1.27158)

-0. 473515
(0.26709)
{-1.28990])

0261149
(0.29309)
[0.892101]

-0.334269
(0.21485)
[-1.06169]

0.249443
(0.29953)
[0.83278)

0.025228
(0.03704)
[0O.68111]

0.0322891
(0.04174)
[ 0. 78806]

-1.153306
(2.07079)
-0.55694]

-2 249671
(2.17217)
[-1.03568]

0.597875
(1.73430)
[0.2aa74]

-1.382785
(1.86300)
[-0.74223]

-1.908275
(1.77238)
-1.07667]

-0.408327
(0.21917)
[-1.86303]

0.0329141
(0.24697)
[ 0.15849]

3 506807
(2.41893)
[ 1.44973]

0.184500
(2.53736)
{0 07271]

3817949
(2.02587)
[ 1.88460]

2. 452494
(2.17621)
[ 1.12695]

-0.481119
(2.07035)
[-0.23238]

-0.272308
(0.25602)
-1.45421]

-0.168840
(0.28849)
[-0.58526]

D(LTINF(-3)) -0.036081 -0.017322 0.175965 -0.320974

(0.04276) (0.03851) (0.22788) (0.26619)

[-0.84387] [-0.44978] [0.77218] [-1.20579]

D(LIPC(-1)) -0.087832 0.031452 0.140872 -0.783826

(0.04005) (0.03608) (0.21347) (0.24936)

[-2.19289] [0.87180] [0.65990] [-3.14329]

D(LIPC(-2)) -0.024338 -0.037132 0.288137 -0.697415

(0.04748) (0.04276) (0.25304) (0.29558)

[-0.51265] [-0.86833] [1.13872] [-2.35950]

D(LIPC(-3)) -0.021281 -0.006887 0.139839 -0.120760

(0.04317) (0.03888) (0.23007) (0.26875)

[-0.49300] [-0.17712] [0.60781] [-0.44934]

C 0.019602 0.099674 0.343177 -0.887342

(0.07108) (0.06402) (0.37883) (0.44252)

[0.27577)] [ 1.55686] [0.90588] [-2.00518]

R-squared 0.418381 0.487186 0.274334 0.486005

Ad). R-squared 0.069410 0.179498 -0.161066 0.177608

Sum sq. resids 0.516641 0.419157 14.67605 20.02560

S.E. equation 0.160724 0.144768 0.856623 1.000640

F-statistic 1.198899 1.583377 0.630074 1.575907

Log likelihood 21.76410 25.21430 -33.45518 -38.58329

Akaike AIC -0.531158 -0.740261 2.815465 3.126260

Schwarz SC 0.058375 -0.150727 3.404998 3.715793

Mean dependent 0.036183 0.084652 -0.013293 -0.097449

S.D. dependent 0.166610 0.159821 0.794989 1.103414
Determinant resid covariance (dof adj.) 0.000208
Determinant resid covariance 2.81E-05
Log likelihood -14.36224
Akaike information criterion 4021954
Schwarz criterion 6.380087

Number of coefficients 52



Mector Autoregression Estrmates

Date: OS/27/18 Time: T 7:00

ample (adjusted): 198S 2016
Nnciuded observations: 22 aNer adjustrMments

VAR(04)

Standard errors in 3} & t-statistics in [ ]

DO PIBHR)

DT CTHO)

DL TIrFE)

DI cC)

DL PIBHRC-1)

DLPIBHR-2))

DL PIBHR(-3))

DL PIBHRC-<2))

DL TCTHO- 1)

DL TCTHO-23)

DL T CTHO-32))

DL T CTHOO—-33)

DL TIrMFC-13)

DL TINNF(—23>

DL TIFIF(-=23>

DL TIFFC(-<323)

L=l BN | g =l o I O 3

DI -2

(=R =501

DI Co—-S>>

o 0a33=2=
(0. 20958
[O.1T0S39]

O 150386
(O a4a5848)
[o.3=3=21702]

o.265272
(O . a4S5S915)
foO.sS777sS]

—Oo.O18a4891
(0.28202)
[-o.ocoas=xe]

o =2s4770
(0. 329826)
[ Oo.63=18]

~O. 212475
(0. 20522
-o.sS=22071

[ O OoS0a=])

—O.OS3a330
(0. O0OSI8S)
-1 . O30as])

—O_OAI=I180
(O Ooassz=)
(-Oo.=ass3)

-0 095842
(O O4AS3)
—=2.192613)

—D. OFET 1S
(O OS=281)
- . =a37 4]

—O_ODas==
(O OS227 1)
-1.=a7sa)

o oS I 14s
(O O2DO=)
-1 . 85541]

-0 _ 104510
(0O.3SS11)
-O.=2oas9j]

-0.5S22619
(0. 29329)
-1 3oSas])

-DO_as19a0
(0. 215=22)
-1.o2sa2]

-0 . 2I07TeT 7
(O 20794
O 7Sa7 13

o 2707 7a
(0. 2320942)
[O. 797771

O _=o3s8osS
(0. 2S3I84)
-1.11=299]

(0. =25 150>
[0 s9091]

-0 . 308956
(O 3I2890)
Oo.23937])

O O0SSE1
(O O320G3)
oy 3s8S]

o O7FBIs]

o Ool1TTEsS
(O Os3=2327>
I o.=33==)

L+ . 0os=1}

O O7FS TGS
(O OaAISS)
[ 1. 7s=270]1

0. =230477
(2. Z28039)
[O0.10107]

-0. 2867057
(Z2.5S22032)
-0 3azaal

- 1. 627812
(2.87285)
I-Oo. 509023

-0.2291110
(2. S51969)
-o.oss=2=]

0. a8s7 7o
(2. 17I965)
[o.2o9=255]

-1 OSs7az
(=2.=27=2=29)
[-O.455S06]

-1. 292720
(=Z2.23=2208)
-0o.623270]

-1 . O0OVNSD23IZ
2. 13208y
o as1071])

~-O. a3S2Se
(O 26095
-1. S5796)

— O O0O3I0SaA4S
(O 2I0C232)
O TOo37a)

IO aasIs])

e e Nss=-2=]
(O.Z27Tas2)
-0 =s=o9s)

[Oo.8sS=59]

O 19307
(O.3ISTTD)
(O s=2es=)

O 1IT3I3ZISA03
e -
[ O a7seso99]

= 7346190
(2. S5647)
[ 1. 0o6959]

2 TE1TOT
(2.822853)
L1 3I3226])

1519617
(2. 99624)
[0.S32051])

D OX5G68S
(2 O93684)
ro.o1=14]

(2. 31a4353)
[=Z.0=2159]

2 as7070
(2.Sa738)>
[Oo.968a47]

1.1 2aAa53I8
(=Z.S0O0320)
[ az=zsS=22)

-_— 222089
(2. 367 78>
—o.93847]

—0.AZ00T7T S
(O . =o=sSa)
-1 . a3soa)

o . EsSooasz=
O.23ISS8)>
o 77r=235])

-O. TV

—o.ssIo=s
O =714
= Oo1Ss10])

= e
(O =201 T3
2 OoO7vass]

. T DASoS
(O 20111
-O.33S5.a:3)

—O.OS-3 192
(O 3 ITISI)
o Z2eas3]

-0.032105
(0.09933)
-0.323211

0158493
(0.08825)
[ 1.79588]

0.329631
(0.56674)
[0O.58162]

-1.004770
(0.63535)
[-1.58143]

R-squared

Ad) R-squared
Sum sq. resids
S E. egquation
F-statistic

Log likelihood
Akaike AIC
Schwarz sSC
Mean dependent
S.D. dependent

0.515752
-0.000779
o az2g9741
0169261
0o.998491
23.55889
-0.409931
o.268741
0.035290
0.162919S5

0.5S81176
0.134430
0.3329238
0.150386
1.300970
27 34258
-0.646411
0.1=22261
0.087297
0.161643

0.2046232
-0.437111
13.98963
0. 965734
0.410691
-32.16732
2.072958
2.8516320
-0.023321
0.805587

0.548680
0.067272
17.S8201
1.082651
1.1397420
-35. 82427
32.301517
4. 0801289
-0.095541
1.1217014

Log likelinood

Akaike information criterion
Schwarz criterion

Number of coefficients

Determinant resid covariance (dof adj.)
Determinant resid covariance

0.000478

2. 02E-05

-8.634877

4. 789680

7904369
&8




ANNEX 4 : test de causalité au sens de Granger

Pairwise Granger Causality Tests
Date: 05/27/18 Time: 17:13
Sample: 1980 2016

Lags: 1

Null Hypothesis: Obs  F-Statistic Prob.

D(LTCHO) does not Granger Cause D(LPIBHR) 35 2.80909 0.1035
D(LPIBHR) does not Granger Cause D(LTCHO) 0.26216 0.6122
D(LTINF) does not Granger Cause D(LPIBHR) 35 0.13981 0.7109
D(LPIBHR) does not Granger Cause D(LTINF) 0.09191 0.7637
D(LIPC) does not Granger Cause D(LPIBHR) 35 9.08186 0.0050
D(LPIBHR) does not Granger Cause D(LIPC) 0.00262 0.9595
D(LTINF) does not Granger Cause D(LTCHO) 35 0.01739 0.8959
D(LTCHO) does not Granger Cause D(LTINF) 0.11771 0.7338
D(LIPC) does not Granger Cause D(LTCHO) 35 0.92002 0.3447
D(LTCHO) does not Granger Cause D(LIPC) 1.45518 0.2365
D(LIPC) does not Granger Cause D(LTINF) 35 0.05614 0.8142
D(LTINF) does not Granger Cause D(LIPC) 1.92775 0.1746




Annexe 05 : Test de cointegration de granger court et long terme

Vector Error Correction Estimates

Date: 06/04/18 Time: 23:01

Sample (adjusted): 1983 2016

Included observations: 34 after adjustments
Standard errors in () & t-statistics in [ ]

Cointegrating Eq: CointEg1
D(LTCHO(-1)) 1.000000
D(LTINF(-1)) -0.074236
(0.04589)
[-1.61781]
D(LIPC(-1)) -0.286433
(0.03852)
[-7.43689]
D(LPIBHR(-1)) 1.266847
(0.21697)
[5.83877]
C -0.145470
Error Correction: D(LTCHO,2) D(LTINF,2) D(LIPC.,2) D(LPIBHR,2)
CointEq1 -0.006062 -0.037535 7.148417 0.056954

(0.21243) (1.27264) (1.17242) (0.23866)
[-0.02854] [-0.02949] [6.09714] [0.23864]

D(LTCHO(-1),2) -0.372509 1.795916 -3.058835 -0.058890
(0.27557) (1.65095) (1.52005) (0.30961)
[-1.35176) [1.08780] [-2.01114] [-0.19021]

D(LTINF(-1),2) -0.004007 -0.633208 0.095346 0.010931
(0.02616) (0.15672) (0.14438) (0.02939)
[-0.15318] [-4.04028] [0.66037] [0.37193]

D(LIPC(-1),2) 0.017471 0.026370 0.379579 -0.042661
% ANTTA Y i MWDAe as FiaNalatal B £ MaATTAN
D(LPIBHR(-1),2) -0.017649 1.788533 -5.436445 -0.614797
(0.20567) (1.83127) (1.68706) (0.24342)
[-0.05774] [0.97666] [-2.22243) [-1.79020]
C -0.001274 0.041983 0.004388 0.007600
(0.02976) (0.17831) (0.16427) (0.02344)
[-0.04281] [0.23544]) [0.02671] [0.22728]
R-squared 0.168755 0.468016 0.766849 0.283276
Adj. R-squared 0.020318 0.373019 0.725215 0.273147
Sum sq. resids 0.829101 29.75785 25.25572 1.046551
S.E. equation 0.172078 1.030912 0.949732 0.193331
F-statistic 1.136880 4 926628 18.41875 3.480236
Log likelihood 14.89024 -45 97836 -43. 18968 10.93072
Akaike AIC -0.522955 3.057551 2893510 -0.290042
Schwarz SC -0.253598 3.326908 3.162868 -0.020685
Mean dependent -0.001922 0.017357 0.016307 0.017705
S.D. dependent 0.173853 1.301950 1811774 0.226766
Determinant resid covariance (dof adj.) 0.000530
Determinant resid covariance 0.000244
Log likelihood -51.54261
Akaike information criterion 4 678977
Schwarz criterion 5.935980

MNumber of coefficients 28




La Base des données

Année TCHO IPC TINF PIBHR
1980 3.84 6.155932997 |9.52 2189.77571918256
1981 4.32 7.05807529 14.65 2223.6969116934
1982 4.59 7.519850546  |6.54 2197.1105947204
1983 4.79 7.968572355  |5.97 2298.88402768818
1984 4.79 8.615333399 |8.12 2452.66424861554
1985 4.98 9.518417376 10.84 2567.49552076055
1986 5.03 10.69599877 12.37 2740.65416979633
1987 4.74 11.49191595 |7.44 2790.47490711137
1988 5.91 12.17126573 |5.91 2402.82546156192
1989 7.61 13.30372426 9.3 2202.55811770906
1990 8.96 15.51913152 16.05 2394.42060842261
1991 18.47 19.53647395 25.89 1721.58206706589
1992 21.84 25.7236092 31.67 1766.06591892592
1993 23.35 31.00732242 20.54 1797.54180358553
1994 35.06 40.01422281 [29.05 1499.9840915927
1995 47.66 51.9303089  |29.78 1444.90793611613
1996 54.75 61.63041069 |18.68 1596.00685900157
1997 57.71 65.16400431 |5.73 1611.96194751006
1998 58.74 68.38972786  |4.95 1588.42133828195
1999 66.57 70.19898572 2.65 1580.95756935003
2000 75.26 70.43707484 |0.34 1757.01197444151
2001 77.22 73.41373742 |4.23 1732.95851735445
2002 79.68 74.45496587  |1.42 1774.29202079911
2003 77.39 77.63341408 |4.27 2094.89330213298
2004 72.06 80.70909491 |3.96 2600.00651972559
2005 73.28 81.82485502 1.38 3102.03738422673
2006 75.65 83.718711 2.31 3467.54474008596
2007 69.29 86.79439184 |3.67 3939.55993939808
2008 64.58 91.01519489 |4.86 4912.25194081995
2009 72.65 96.23430962 |5.73 3875.82209542426
2010 74.39 100 3.91 4473.48644568115
2011 72.94 104.5217647 |4.52 5447.40397556569
2012 77.54 113.8185422 [8.89 5583.61615950131
2013 79.37 117.5218381 3.25 5491.6144135648
2014 77.9 120.9492525 |2.92 5484.0668056148
2015 78.63 126.7366464 4.78 4206.03123244958
2016 78.26 134.8448947 |3.85 7587.08424







Résumeé:

L’ objectif de cette étude est de vérifier la relation qui exister entre le chémage et I’inflation. Les taux
de ces phénomeénes expliquent I’ efficacité des politiques économique appliquées dans les pays. Dans les
derniéres années, I’ Algérie avait fait des grands efforts, et plusieurs méthodes pour réaliser un
développement durable dans tous les domaines, a partir du placement de ces ressources et des ces

capacités dans des programmes réformistes pour réduire le taux de I’ inflation.

Cetravail, et a partir des méthodes économeétriques, |e test de cointégration et L’ estimation de modele
VECM, démontre que la relation entre I'inflation et le chémage en L’ Algérie durant la période 1980 a
2016 est relativement négative.

Motsclés: inflation, chdmage, courbe de Phillips, é&ude économétrique.

Abstract:

The objective of this study is to verify the relation existed between unemployment and the
inflation.
The rates of these phenomena explain the efficiency of the economic policies applied in the
countries. In the last years, Algeria had made some big efforts, and of the severa methods to
achieve a lasting development in all domains, from the investment of the resources and of these
capacities in reformist programs, to reduce the rate of the inflation.

This work, and from the methods econometric, the test of cointégration and the evaluation

of VECM model, demonstrate that the relation between the inflation and unemployment in Algeria
during the period 1980 to 2016 isrelatively negative.

Keywords: inflation, Unemployment, Phillips curve, econometric study
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